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RESUMO

A Plataforma Lattes vem adquirindo expressividade crescente como principal fonte de
informagdes referentes & comunidade de pesquisadores brasileiros, estudantes, gestores e
demais atores do sistema nacional de ciéncia, tecnologia e inovacdo. Entretanto, a integridade
desse relevante instrumento de afericdo da producgdo bibliografica nacional pode ser afetada
pelo efeito da ambiguidade ou inconsisténcias em citacdes de coautoria.

Um primeiro passo para a solugcdo desse problema reside na identificacdo de tais
inconsisténcias. Dessa forma este trabalho traca um mapa de inconsisténcias identificadas em
citagdes de coautoria nos segmentos “Artigos Publicados” e “Trabalhos em Eventos”, ambos
componentes da Plataforma Lattes. Para tanto, foi adotada uma heuristica especificada a partir
de um levantamento de hipdteses que teve por base a andlise de um volume expressivo de
curriculos Lattes, combinada com um tratamento de similaridade.

A abordagem para esse trabalho estd fortemente amparada em procedimentos que vém
sendo praticados visando tratar dois conceitos que atingem notadamente as bibliotecas
digitais; quais sejam: a duplicidade e a ambiguidade. Esses fendmenos distorcem resultados
de consultas na medida em que admitem como iguais objetos diferentes ou consideram

diferentes objetos iguais.

Palavras-chave: Deduplicagcdo, Desambiguacao, Inconsisténcia, Plataforma Lattes.



ABSTRACT

The Lattes Platform is acquiring increasing expressiveness as the main source of
information regarding the community of Brazilian researchers, students, managers and other
actors in the national system of science, technology and innovation. However, the integrity of
this important tool for gauging the national bibliographic production may be affected by the
effect of ambiguities or inconsistencies in citations coauthoring.

A first step in order to solve this problem lies in identifying such inconsistencies.
Thereby this work traces a map of inconsistencies identified in coauthoring in journal and
conference papers in the Lattes Platform. For that, we adopted a specific heuristic developed
from a survey of hypothesis where a significant volume of Lattes curriculum was analyzed,
combined with a treatment of similarity.

The approach to this work is strongly supported by procedures that have been
performed aiming to address two concepts that mainly affect the digital libraries, which are:
duplication and ambiguity. These phenomena distort query results, because they admit as

equals different objects or different objects as equal.

Keywords: Deduplication, Disambiguation, Inconsistency, Lattes Platform.
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CAPITULO 1 - INTRODUCAO

1.1 MOTIVACAO

A expressividade do Curriculo Lattes (CL) como principal fonte de informacdes
referente a comunidade de pesquisadores brasileiros, estudantes, gestores, profissionais e
demais atores do sistema nacional de Ciéncia, Tecnologia e Inova¢do vem crescendo
significativamente. Esse fato pode ser observado na Tabela 1 que apresenta o volume de
curriculos cadastrados discriminando-os por drea de atuag@o. Essa crescente expressividade
torna esse instrumento um dos principais recursos para a afericio e acompanhamento da
produgdo de conhecimento cientifico no Brasil.

A Plataforma Lattes vem sendo intensamente utilizada e, atualmente, constitui um
importante recurso nfo s6 para apoiar acdes de planejamento, gestdo e operacionalizagdo do
fomento do CNPq, como também de outras agéncias de fomento federais e estaduais, de
fundagdes estaduais de apoio a ciéncia e tecnologia, de instituicdes de ensino superior e de
institutos de pesquisa. Na atualidade é possivel afirmar que a Plataforma Lattes se tornou
estratégica ndo sé para as atividades de planejamento e gestdo, mas também para a
formulagdo das politicas do Ministério de Ciéncia e Tecnologia e de outros Orgios

governamentais da drea de ciéncia, tecnologia e inovacao.

Tabela 1 - Totais de Curriculo Lattes
Totais de Curriculos cadastrados: 3.029.468

Doutores Mestres Estudantes Outros

184.143 325.271 1.248.258 1.271.796

Em um breve histérico, conforme citado pelo Conselho Nacional de Pesquisa (2012) a
preocupacdo em manter uma base de curriculos dos pesquisadores brasileiros comeca a
adquirir corpo em meados dos anos 80, com a ado¢do de um formuldrio padrdo para registro
dos curriculos dos pesquisadores brasileiros. Nessa época, os 6rgdos governamentais ja se
ressentiam de um cadastro de curriculos que pudesse subsidid-los em acdes dirigidas a
definicdo de politicas voltadas para ciéncia e tecnologia.

Essa iniciativa evoluiu e no final dos anos 90 surge o sistema de informacdes
denominado Plataforma Lattes, como resultado de um trabalho conjunto tendo como
participantes o grupo Stela, vinculado a Universidade Federal de Santa Catarina, o grupo

C.E.S.AR' vinculado 2 Universidade Federal de Pernambuco, a empresa Multisoft e

" http://www.cesar.org.br/site/cesar/organizacao/
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profissionais das Superintendéncias de Informatica e Planejamento do CNPq. Esse sistema
tem como principal componente o Curriculo Lattes (CL).

Mais recentemente, em julho de 2005, o CNPq criou a Comiss@o para Avaliacdo do
Lattes, com o objetivo de avaliar, reformular e aprimorar a Plataforma Lattes, tendo como
premissas bdsicas para o seu processo evolutivo, tornd-la mais racional, pratica e confidvel.
Essa iniciativa tem um papel relevante no reconhecimento internacional desse instrumento
como um exemplo significativo de boas priticas no sentido de disponibilizar uma ampla e
confidvel base de dados para a extracdo de métricas (LANE, 2010). Contudo, conforme
Ferreira, Gongalves e Laender (2012) a ambiguidade no contexto de citacdes bibliograficas
estd se tornando um problema de amplitude universal, que afeta a qualidade dos servigos, o
conteudo de bibliotecas digitais e sistemas similares, tais como a prépria Plataforma Lattes. O
desafio em lidar com esse fendmeno abrange diversos métodos de deduplicagdo e
desambiguacdo. Esses métodos, de forma geral, tentam encontrar alguma similaridade entre
os registros de citagdes de autoria e podem explorar tanto técnicas supervisionadas
(BORGES; BECKER; et al, 2011; SARAWAGI; BHAMIDIPATY, 2002) quanto ndo
supervisionadas (BORGES; CARVALHO; et al., 2011; YANG et al., 2008).

A notéria expressividade da Plataforma Lattes bem como o seu grande potencial para
se tornar a principal fonte de informacdes a respeito da producdo cientifica nacional, desperta
o interesse para a verificacdo de possiveis inconsisténcias referenciais especificamente
relacionadas com citagdes de coautoria nos segmentos “Artigos Publicados” e “Trabalhos em
Eventos”. Esses dois segmentos armazenam atributos qualificadores de cada uma das
publicacdes de um determinado CL. Logo, provavelmente, esses seriam o0s segmentos
acessados tanto para o fornecimento de informagdes a respeito da producdo cientifica nacional
quanto para a geracdo de indicadores bibliométricos sobre o mesmo tema. Portanto, por
analogia, € aceitdvel supor que essas possiveis inconsisténcias referenciais possuem
caracteristicas e efeitos semelhantes aos causados pelos fenomenos da ambiguidade e
duplicidade nas bibliotecas digitais. Sendo assim, existe possibilidade que um determinado
artigo publicado ou trabalho em evento informado num determinado curriculo contenha
inconformidades em relacdo aos curriculos dos seus respectivos coautores. Essas
inconsisténcias, se verificadas, poderdo comprometer a confiabilidade desse importante
instrumento de gestdo, além de contribuir para aumentar o esfor¢o despendido na preparagio
dos dados necesséarios a geracdo de indicadores bibliométricos fundamentais a andlise da

produgio cientifica nacional (MUGNAINI; JANNUZZI; QUONIAM, 2004).
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Dongwon L. et al. (2007) consideram a manutengdo da consisténcia de citagdes em
produgdo cientifica como uma questdo ndo trivial, envolvendo os seguintes fatores: erro na
entrada de dados, formato da citacdo, falta ou nfo aplicacio de normas, falta ou ndo
cumprimento de padrdes, imperfeicdes em software de coleta de citagdes, nomes comuns de
autores, abreviacdes comuns para locais de publicacdo e citagdo de dados em larga escala. Por
analogia, € aceitivel supor a incidéncia de alguns desses fatores como causa de
inconsisténcias no CL.

O interesse por esse trabalho estd centrado na busca por uma sistemdtica de afericao
do nivel de inconsisténcia da Plataforma Lattes e, em decorréncia, auxiliar na compreensao
das causas dessas possiveis inconsisténcias, subsidiando, assim, providéncias para aumentar a

confiabilidade desse importante recurso.

1.2 OBJETIVO

O objetivo dessa dissertagdo é propor uma abordagem destinada & emissdo de um
mapa de inconsisténcias da Plataforma Lattes, como forma de despertar a comunidade de
pesquisadores para a necessidade de se aperfei¢oar técnicas de medi¢do e avaliagdo desse
instrumento quanto a sua consisténcia e integridade. Cabe ressaltar que uma sistemadtica de
acompanhamento do nivel de consisténcia da Plataforma Lattes torna-se progressivamente
importante, tendo em vista ndo sé a sua crescente expressividade, como também o seu
objetivo primordial que € subsidiar o processo decisorio das organizag¢des usudrias do Sistema
Nacional de Ciéncia, Tecnologia e Inovagcdo por meio da integracdo dos curriculos de
pesquisadores, grupos de pesquisa e de instituicoes.

A abordagem praticada nesse trabalho tem por premissa buscar responder a seguinte
questao:

As técnicas e métodos adotados no processo de desambiguacdo e deduplicacdo em
bibliotecas digitais, guardadas as especificidades, sdo efetivos na verificacdo de

inconsisténcias na Plataforma Lattes?

1.3 METODOLOGIA

Visando atingir o objetivo proposto, a metodologia adotada, assim como todos os
experimentos desenvolvidos, foi norteada pelos seguintes fundamentos:

e Especificacdo de uma heuristica com base em um levantamento de hip6tese.

e Aplicacio da heuristica especificada combinando-a com um tratamento de

similaridade.
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e Avaliacdo da abordagem proposta em um conjunto de dados reais, originados da

Plataforma Lattes.

Inicialmente foi realizado um levantamento bibliografico com o intuito de identificar
as principais sistemadticas e caracteristicas técnicas mais frequentemente utilizadas no
processo de deduplicacdo e desambiguacao.

A seguir, com o objetivo de praticar uma abordagem indutiva a questio em estudo, foi
idealizado e executado um levantamento de hipdtese amparado pela andlise visual do
segmento “Artigos Publicados” dos curriculos Lattes de professores pertencentes ao Instituto
de Computacéo (IC) da UFF. Dessa forma, algumas hipdteses de inconsisténcia puderam ser
verificadas e subsidiaram a especificacdo de requisitos para o desenvolvimento de
procedimentos automatizados visando o intencionado mapeamento.

Em um momento subsequente foi projetada e povoada uma base de dados contendo
curriculos Lattes de professores do IC/UFF e de alguns coautores. A seguir, foram
desenvolvidos dois experimentos implementando o procedimento de verificacdo de
inconsisténcias, respectivamente, para cada segmento tratado; dando origem a um
mapeamento detalhado de inconsisténcias por curriculo Lattes, o qual é complementado por
um mapa sumarizando as inconsisténcias encontradas.

Em seguida foram desenvolvidos mais dois experimentos destinados a quantificar as
inconsisténcias por unidade e institui¢do detentoras de um conjunto de curriculos Lattes.
Esses novos experimentos emitem um mapeamento sumarizado de inconsisténcias para cada
unidade e um sumdrio total da instituicdo considerada, para cada um dos segmentos
considerados.

Como forma de avaliar a efetividade dos experimentos, as medidas de precisdo
(precision) e cobertura (recall) foram adotadas por meio da realizacdo de um teste de
sensibilidade abrangendo os curriculos dos professores do IC/UFF. Este teste indicou os
limites ideais de similaridade, os quais foram aplicados nas execucdes finais dos
experimentos.

Finalmente a base de dados foi ampliada visando armazenar os curriculos Lattes de
todos os professores da UFF, totalizando 3805 CL’s, quando entdo houve a execugéo final dos

experimentos originando os resultados finais.
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1.4 CONTRIBUICOES

Essa dissertagdo almeja contribuir diretamente para o ambiente académico propondo
uma abordagem destinada a detec¢do de inconsisténcias na Plataforma Lattes, por meio da
emissdo de um mapa de inconsisténcias. Essa abordagem estd amparada em dois pilares, a
saber:

¢ Desenvolvimento e aplicagdo de uma heuristica, fortemente influenciada pelos
métodos de tratamento de ambiguidades e duplicidades em bibliotecas digitais,
destinada & verificacdio de inconsisténcias referenciais entre CL’s,
especificamente nos segmentos “Artigos Publicados” e “Trabalhos em
Eventos”.

e Tratamento de similaridade visando identificar ndo sé curriculos de coautores,

como também citacdes correlatas em curriculos de coautores.

Entretanto, a busca por uma sistemadtica de afericdo da integridade das informacdes
existentes na Plataforma Lattes, mais especificamente nos curriculos Lattes possui uma
dimensdo maior do que o conhecimento expressado nesse trabalho. Portanto, a principal
contribuicdo dessa dissertacdo € a perspectiva desse trabalho evidenciar a fragilidade em que
se encontra esse importante recurso de medi¢do da producdo cientifica nacional e,

consequentemente, fazer emergir solucdes visando o seu aperfeicoamento.

1.5 ORGANIZACAO

Ap6s esse capitulo introdutdrio, esta dissertacdo estd organizada em seis capitulos. O
Capitulo 2 aborda a fundamentagdo tedrica e trabalhos relacionados ao tema, discorrendo
sobre as principais sistemadticas, metodologias e conceitos relacionados ao processo de
desambiguacdo e deduplicagdo, além da estratégia de tratamento de similaridade amparada na
edicdo de distdncia. A contextualizacdo apresentada nesse capitulo é fundamental para
caracterizar a importancia desse estudo e, sobretudo, para possibilitar a conexdo entre as
préticas aplicadas em bibliotecas digitais e a abordagem proposta nesse trabalho.

O Capitulo 3 detalha a estratégia adotada para viabilizar o mapeamento de
inconsisténcias, tendo como ponto de partida um levantamento de hipdtese e uma fase
analitica complementar, a qual viabilizou a especificacdo da heuristica. Esse capitulo é
finalizado com a apresentac¢do dos mapas individual e sumarizado de inconsisténcias.

O Capitulo 4 detalha a infraestrutura computacional desenvolvida para amparar os

experimentos realizados.
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O Capitulo 5 analisa detalhadamente os resultados experimentais obtidos. Cada
segmento abrangido pelo trabalho € analisado e, por fim, os resultados globais da instituicdo
sdo discutidos. Complementando esses resultados, é apresentada uma proje¢do em fungdo dos
valores de precisdo e cobertura obtidos em um teste de sensibilidade e, como forma de avaliar
a efetividade desses resultados, o capitulo estabelece a conexdo entre os resultados
experimentais obtidos e a questdo enunciada, a qual dd causa a essa dissertagdo. Sdo
apresentadas também algumas limita¢cdes da abordagem proposta.

O Capitulo 6 conclui a dissertagdo tecendo consideragdes sobre o estudo realizado e

sugerindo trabalhos futuros nesse mesmo tema.
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CAPITULO 2 - IDENTIFICACAO DE REPLICAS E AMBIGUIDADES

2.1 INTRODUCAO

Conforme Singhal (2001), a necessidade de armazenar e recuperar informagédo tornou-
se cada vez mais importante ao longo dos séculos e, com o surgimento dos computadores, 0s
usudrios perceberam que eles poderiam ser usados para armazenar € recuperar
automaticamente grandes quantidades de informacdo. Retrospectivamente, Bush (1945) deu
origem a ideia de acesso automdtico a uma grande quantidade de dados armazenados. Na
década de 1950, essa ideia se materializou em descricdes mais concretas sobre como
informagdes textuais poderiam ser pesquisadas automaticamente. Varios trabalhos surgiram
em meados de 1950 os quais abordavam a ideia bésica da busca de texto em computador. Um
dos métodos mais influentes foi descrito por HP Luhn em 1957, no qual ele prop0s usar
palavras como unidades de indexacdo de documentos e uma medida de sobreposi¢do de
palavras como critério de recuperacao (LUHN, 1957).

A evolugdo dos métodos e técnicas de armazenamento de informagdes textuais em
meio digital culminou com o surgimento das bibliotecas digitais. Essas bibliotecas sdo
sistemas complexos, envolvendo um conjunto de componentes, tais como: cole¢des de
informagdes, um sistema de computacdo oferecendo um conjunto de funcionalidades de
acesso a essas colecdes, usudrios e um ambiente para o qual o sistema foi projetado (FUHR et
al., 2007). Um dos fatores que contribuem para a complexidade de sistemas dessa natureza é a
possibilidade da existéncia de ambiguidades e duplicidades na representacio dos dados, tendo
em vista o fato dessas colecdes de informacdes procederem de diversas origens, as quais
podem adotar diversos padrées de armazenamento. Portanto, ambiguidades e duplicidades
causam efeitos indesejaveis, ndo obstante serem inerentes a sistemas dessa natureza. Além do
mais, de acordo com Newcombe et al. (1985), constituem um problema antigo e de solugio
ndo trivial.

Diante da complexidade crescente na obtencdo de informacdes por parte das
bibliotecas digitais, alguns esfor¢os foram realizados no sentido de simplificar esse processo.
Segundo Oliveira (2005) a Open Archives Initiative (OAI)® propde padrdes visando a

interoperabilidade na disseminacdo de informagdes em bibliotecas digitais. Essa abordagem ¢é

: http://www.openarchives.org
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baseada em uma coleta periédica de dados originados de diferentes fontes por meio de um
protocolo denominado Open Archives Initiative Protocol for Metadata Harvesting’.

De forma mais ampla, a partir desses esforcos e da evolugdo dos métodos de aquisicdo
de informacdes, emerge e se intensifica o problema causado pela ambiguidade e duplicidade.
Esse fato evidencia, conforme mencionado anteriormente, a auséncia de um padrao tnico de
representacdo dos dados, ndo obstante os esforcos realizados por projetos como o Scientific
Eletronic Library Online* (SCiELO) e a Plataforma Lattes. Essa auséncia de padronizagdo
torna possivel que dados a respeito de um mesmo objeto tenham representacdes diferentes,
dependendo da fonte da informag@o considerada. Por outro lado, é também possivel que dados
referentes a objetos diferentes tenham uma mesma representacdo. Essa é, essencialmente, a
situacdo que caracteriza os fendmenos da duplicidade e ambiguidade. O efeito desse
fendmeno reduz a qualidade dos servigos prestados pelas bibliotecas digitais e sistemas
correlatos, na medida em que fragmentam o resultado de consultas, disponibilizando um
resultado incompleto ou, em alguns casos, gerando redundéncias nas informagdes fornecidas.

Os avancos da sociedade brasileira, principalmente os cientificos e tecnolédgicos,
geram uma demanda crescente pela producdo de indicadores quantitativos em cié€ncia,
tecnologia e inovagdo no pais por parte dos governos federal, estadual e também pela prépria
comunidade cientifica nacional. Esses indicadores s@o, portanto, relevantes para subsidiarem a
definicdo de diretrizes, alocacdo de investimentos e recursos, formulacdo de programas e
também para a avaliacio do desenvolvimento do pais sob o ponto de vista cientifico e
tecnoldgico (MUGNAINI; JANNUZZI; QUONIAM, 2004). Consequentemente, tornam-se
relevante desambiguar e deduplicar as fontes de informagdes utilizadas na geracdo desses
indicadores, como forma de manté-los integros e consistentes. Segundo os mesmos autores,
esses indicadores normalmente sdo gerados a partir de uma base multidisciplinar especifica de
cada pafs, tal como a Plataforma Lattes. E conveniente destacar que parte significativa do
tempo despendido na transformacio dos dados bibliogrificos em indicadores bibliométricos é
dedicada ao reconhecimento da forma com que os dados estdo estruturados e no processo de
transformagf@o com o objetivo de possibilitar a apuracio desses citados indicadores.

Nos dias atuais € crescente a complexidade na obtencdo de informagdes e a evolucio
social possui uma correlacio direta com essa complexidade. Nesse sentido, e para viabilizar o

processo de tomada de decisdes, Dos Santos (2004) afirma que a informagdo é um recurso

? http://www.openarchives.org/OAI/2.0/openarchivesprotocol.htm

* http://www.scielo.br/
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gerencial imprescindivel as institui¢des, percorrendo-as em todos os sentidos, ultrapassando
inclusive suas fronteiras. Este mesmo autor propde um agrupamento de informagdes com base
em defini¢cdes de informac¢des mais presentes em debates sobre politicas de informagdes,
quais sejam: informagdo como recurso, informac¢ido como mercadoria, informag¢do como uma
percepcio de padrdes e informacdo como uma forca constitutiva da sociedade. O grupo que
desperta a atencdo nessa dissertacdo € o dltimo e, conforme a Figura 1, somente informagdes
consideradas como uma forca constitutiva na sociedade incorporam todos os interesses
representativos de fendmenos que ocorrem em todos os niveis da estrutura social. Nesse
contexto, ¢é importante ressaltar, inserem-se os indicadores sociais, inclusive os

bibliométricos.

DEFINICOES DE INFORMACAO

ESCOPO A FORCA CONSTITUTIVA
Extensio dos NA SOCIEDADE
fendmenos sociais que
estio incorporados 20 PERCEPCAO DE PADROES
conceito
MERCADORIA
RECURSO
COMPLEXIDADE
Grau de claboragio ¢ diversidade em
que a articulagio social € tratada na

definigio

Figura 1 - Hierarquia das definicoes de informacao — Fonte: (DOS SANTOS, 2004)

2.2 0 PROCESSO DE DEDUPLICACAO

7z

O processo de deduplicagdo é intensamente executado no ambito das bibliotecas
digitais e sistemas correlatos, sendo considerado um passo fundamental na atividade de
integracdo de dados provenientes de fontes diversas e envolve, essencialmente, a identificacio
e eliminacdo de duplicidades de registros relativos a uma mesma entidade ou objeto do
mundo real, tendo em vista o fato dessas informacdes estarem submetidas a padrdes de
representacdo e armazenamento diferentes (CARVALHO et al,, 2006; BORGES;
CARVALHO; et al., 2011; FERREIRA; GONCALVES; LAENDER, 2012).

Ao longo dos tltimos anos, vdrias estratégias de deduplicacdo foram adotadas e

testadas, resultando em diversos artigos académicos. Observa-se uma quase unanimidade em
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relacdo ao fato do processo automatizado de deduplicacdo recorrer as sistemdticas de
aprendizado de maquina, heuristicas e também a fungdes de similaridade para dar o
tratamento adequado ao processo, de forma a se obter o resultado mais efetivo possivel.

Sarawagi e Bhamidipaty (2002) afirmam que o principal desafio do processo de
deduplicag@o € encontrar uma funcio capaz de distinguir quando dois registros se referem a
mesma entidade, a despeito de possiveis erros e inconsisténcias nos dados. Dessa forma, a
sistemdtica apresentada pelos autores € implementada por um sistema de deduplicacdo
baseado em aprendizado de maquina denominado de ALIAS’, o qual, utilizando métodos de
aprendizado ativo, possibilita a constru¢do de uma fun¢do de deduplicacdo baseada em um
método interativo de desafios de descobertas a partir de pares de registros de treinamento. A
ideia central da abordagem é a criagdo simultinea de varias fungdes de similaridade
redundantes e a exploracdo de divergéncias entre elas visando descobrir novos tipos de
inconsisténcias entre duplicidades em um banco de dados de interesse.

Num momento seguinte, Carvalho er al. (2006) propdem uma abordagem que
apresenta um novo processo de aprendizado de maquina combinando evidéncias fornecidas
por dados de bibliotecas digitais para, por meio de programagdo genética, inferir uma funcio
de similaridade no nivel de registro, capaz de afirmar se dois registros sdo réplicas ou nio.
Para tanto essa funcdo deriva de uma combinagdo de fungdes de similaridade aplicadas no
nivel de campo, ponderadas por pesos. Dessa forma, o registro com o maior nivel global de
similaridade € considerado o mais similar em relagdo ao registro sob andlise. Um fato que
diferencia essa abordagem de outras que utilizam o aprendizado de mdaquina é o fato dos
métodos tradicionais requererem a realiza¢do de uma fase de treinamento para cada tarefa de
deduplicagdo, ao passo que o método proposto por Carvalho et al. tem por objetivo o
aprendizado de uma funcdo de similaridade que pode ser desenvolvida a partir de vérios
conjuntos de dados distintos, de um mesmo dominio. Isso evita a necessidade da realizacdo de
um treinamento para cada tarefa de deduplicacao.

Borges e Carvalho et al. (2011) apresentam uma abordagem heuristica ndo
supervisionada, baseada na deduplicacio de metadados bibliograficos, a qual dedica uma
especial atengdo aos campos que se referem a nomes de autores visando identificar
corretamente redundancias nesses registros de metadados. Para tanto, o processo parte de um
mapeamento entre os campos de metadados representados em diferentes padrdes, sendo o

foco principal dessa sistematica a construcdo de funcdes de similaridade especialmente

> Active Learning Led Interactive Alias Suppression
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desenvolvidas para o dominio de bibliotecas digitais. Os conteidos dos metadados sdo
comparados por meio de uma dessas determinadas fungdes escolhidas de acordo com o
dominio de cada metadado. Essa solucdo especifica trés funcdes, a saber:
e [niSim
Identifica varia¢des na representacdo do nome de um coautor considerando erros
ortograficos, inversdes, abreviacdes e omissdes de nomes.
® NameMatch
Compara conjuntos de nomes proprios, sendo especificamente aplicada para
comparar nomes de autores associados a dois objetos digitais distintos.
®  MetadataMatch
Tenta encontrar dois registros de metadados visando determinar se eles

correspondem a uma réplica ou nao.

Um aspecto interessante nessa abordagem é o fato dela ndo requerer qualquer tipo de
treinamento, diferentemente de vdrias estratégias baseadas em técnicas de aprendizado de
maquina encontradas na literatura.

Em uma obra subsequente, Borges e Becker et al. (2011) informam que a atividade de
deduplicagdo, no dominio de artigos cientificos em bibliotecas digitais, é geralmente baseada
na semantica de alguns metadados especificos e, dentre os mais utilizados, estdo os que
representam os autores e o titulo do objeto digital. Essa obra apresenta uma anélise
comparativa entre alguns algoritmos de classificagdo (Naive Bayes, Ripper e C4,5) e discute
uma abordagem que combina fun¢gdes de similaridade e algoritmos de classificagdo para
identificar duplicidades em registros de metadados bibliograficos, os quais foram introduzidos
por Borges e Carvalho et al. (2011), supracitados.

Uma conceituacdo singular na literatura consultada sobre o processo de deduplicagdo é
apresentada por Christen (2011). O autor considera deduplicacdo o processo de descoberta de
registros referenciando uma mesma entidade, porém em um mesmo banco de dados. Tal
processo, quando aplicado a varios bancos de dados, € denominado de “record linkage”. Esse
trabalho apresenta um amplo levantamento sobre técnicas de indexacdo de registros entre
bancos de dados, considerando a estratégia de blocagem. Essa estratégia gera blocos de
registros de tal forma que somente registros de um mesmo bloco sdo comparados no processo
de deduplicacdo. Nesse contexto, torna-se fundamental uma boa escolha dos atributos a serem
considerados como chave de blocagem. Duas sdo as constatagdes, a saber: a qualidade dos

atributos influenciam a qualidade do resultado final e a distribuicdo de frequéncia dos valores
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dos atributos também afetam o tamanho dos blocos gerados. Portanto, alguns pontos sdo
muito importantes para a efetividade dessa sistematica, quais sejam: a escolha dos atributos a
serem utilizados para a geragcdo dos blocos, a variedade e valoragdo dos pardmetros a serem

informados pelos usudrios e a possivel sensibilidade entre alguns desses pardmetros.

2.3 0 PROCESSO DE DESAMBIGUACAO

O processo de desambiguacio de citagdes estd intimamente relacionado as bibliotecas
digitais e € um dos problemas centrais na atividade de integracdo e limpeza dos dados.
Conforme citado anteriormente, existe atualmente uma proliferacdo de dados bibliograficos
oriundos das mais diversas fontes e a integracdo entre eles faz-se necessaria como forma de
prestacdo de um servigo efetivo de disponibilizacdo de informagdes. Para tanto é necessario
identificar ambiguidades em cita¢des bibliograficas.

As estratégias para desambiguar citacdes bibliograficas sdo correlatas as adotadas no
processo de deduplicacdo; ou seja, sdo fortemente inspiradas na combinacdo de aprendizado
de méquina, heuristicas e tratamento por similaridade.

Na abordagem apresentada por Yang et al. (2008) é proposta uma sistemética centrada
em dois tipos de correlagdes entre citacdes. A primeira, denominada Correlacdo de Topico
(Topic Correlation), mede a similaridade entre tépicos de duas citagcdes por meio de métricas
implementadas por funcdes de similaridade, tais como a funcdo distancia co-seno (Cosine
Similarity Metric - CSM), utilizada para estimar a similaridade entre dois vetores, onde cada
vetor representa o atributo titulo do artigo; e a func@o sigmod modificada (Modified Sigmod
Function - MSF) que se baseia na coocorréncia de caracteristicas em dois conjuntos de
atributos correspondentes. A segunda correlacdo, denominada Correlacio Web, baseia-se na
premissa de que as citagdes de pesquisadores sdo geralmente listadas em suas publicagdes ou
nas publicacdes de seus coautores. Logo, se duas citagdes ocorrem na mesma pagina Web,
existe grande probabilidade delas pertencerem ao mesmo individuo. Portanto, a Correlagio

Web significa a frequéncia de coocorréncia de duas citagdes em paginas Web.

Pereira et al. (2009) apresentam um método que trata tanto o problema da polissemia
(vérios autores com 0 mesmo nome) quanto a ocorréncia de sindnimos (diferentes nomes para
um mesmo autor), por meio de uma clusterizagio hierdrquica baseada em informacdes obtidas
na Web, tais como curriculo vitae e publicacdes referentes as citagdes ambiguas. A estratégia
basica é, uma vez obtidos os documentos, separa-los agrupando citagdes que ocorrem em um
mesmo documento, independentemente da grafia dos autores no documento. Por outro lado,

separam-se em grupos distintos autores cujas citagdes ndo aparecem juntas em nenhum dos
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documentos, mesmo tendo a mesma grafia. Em um momento subsequente e considerando o
fato de uma citacdo especifica poder constar em varios documentos, € aplicado o método de
clusterizag¢@o hierdrquica por meio da atribui¢do de pesos visando ponderar a importancia de
cada documento no processo de desambiguacao.

Mais recentemente Ferreira, Gongalves e Laender (2012) propuseram uma taxonomia
hierdrquica, conforme a Figura 2, agrupando os métodos mais representativos de

desambiguacio de nome de autor encontrados na literatura.

Métodos de
desambiguag¢do
de nomes de
autor

I

I

Tipos de
Abordagem

Evidéncias
Exploradas

|
[ | | |

Agrupamento
por Autor

Atribui¢do de
Autor

Informagdo de
Citagao

Informagdo da
Web

Evidéncia
Implicita

Classificagdao

Clusterizacdo

Figura 2 - Taxonomia proposta - Fonte: (FERREIRA; GONCALVES;
LAENDER, 2012)

O agrupamento por autor reune processos que exploram sistemdticas de
desambiguacdo baseadas no agrupamento de referéncias relativas a um mesmo autor por meio
da adocdo de técnicas de similaridade entre alguns atributos de referéncia. A atribuicdo de
autor reine métodos que atribuem diretamente as referéncias a seus respectivos autores. De
forma alternativa, os métodos podem ser agrupados de acordo com as evidéncias exploradas
no processo de desambiguacdo, quais sejam: informagdo de citagdo, que considera a extragdo
de atributos diretamente obtidos das citagdes; informacdo da web, que retine métodos que
obtém dados recuperados da web, utilizados como informag¢des adicionais sobre o perfil de
publicacdo do autor e, por ultimo, evidéncia implicita que retine métodos de inferéncia a partir
de elementos disponiveis. Essas inferéncias buscam estimar uma distribuicdo que € utilizada

como evidéncia para o cdlculo da similaridade entre citacdes.
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Nio obstante os esforcos e dinamicas adotadas visando a implementagdo de processos
automatizados para a desambiguacdo de citagdes, cabe referenciar Elliot (2010) que apresenta
iniciativas consideradas manuais com esse objetivo. De fato, o problema da desambiguacio
adquiriu conotagdo multidisciplinar abrangendo dreas do conhecimento tais como
Biblioteconomia, Ciéncia da Informacao, além da Ciéncia da Computagdo. Os esfor¢cos para
desambiguar citagdes vém demandando ndo sé esforcos locais, especificos para um
determinado contexto, como também esforcos envolvendo sistemas nacionais e até
internacionais. Em reconhecimento aos problemas decorrentes da desambiguacdo, a
Biblioteca do Congresso Americano® (Library of Congress) instituiu uma sistematica voltada
para manter um arquivo contendo registros de nomes de autores (Library of Congress
Authority File — LCAF), manualmente gerado como parte do Programa de Cooperacdo de
Nomes de Autores’ (Name Authority Cooperative Program - NACO). Existem
aproximadamente 400 (quatrocentas) instituicdes participantes no mundo, sendo o esforco de
atualizacdo compartilhado pelos diversos participantes. Entretanto, apesar da utilidade no
fornecimento de informagdes sobre autoria de publicagdes de livros monograficos, essa
estratégia nao foi capaz de abranger nomes de autores de artigos individuais. Outra iniciativa,
ainda referenciada pelo mesmo autor, visando a desambiguacdo manual, é encontrada no
Projeto Nome da Biblioteca Britanica (British Library’s Names Project) que surgiu em
resposta ao crescente numero de repositdrios institucionais no Reino Unido e a consequente

necessidade de controle de autoria de artigos.

2.4 A SIMILARIDADE EM CADEIAS DE CARACTERES

A nocdo de similaridade € utilizada nas mais diversas dreas do conhecimento
académico. De fato, Dutra (2008) enuncia a possibilidade de se considerar que tanto a ciéncia,
enquanto um tipo especifico de conhecimento, quanto o conhecimento humano em geral sdo
atividades de construcdo de modelo, onde esse conceito € entendido como uma réplica da
realidade. Nesse sentido a nogdo de similaridade possui um papel operativo e até mesmo
indispensavel. E inquestionavel a existéncia de similaridade entre o modelo representado e a
realidade. Além do mais, identifica-se uma similaridade mais sofisticada, a qual o autor
denomina de “similaridade de estrutura”. Essa similaridade estd relacionada com a nocdo de

congruéncia. E intuitivo supor que um modelo, por ser uma representagdo em escala de um

¢ http://www.loc.gov/
7 http://id.loc.gov/download/
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objeto real, ndo seja congruente com este. Entretanto, se ampliarmos progressivamente o
modelo e reduzirmos da mesma forma o objeto representado, chegaremos a um momento de
congruéncia. Logo, um modelo deve manter as mesmas propor¢cdes entre as partes que O
compdem. Consequentemente, o conceito de similaridade possui uma existéncia intrinseca a
construcdo de modelos, como € o caso nessa dissertacdo, ndo s6 na constru¢do do modelo de
dados detalhado na Secdo 4.2, como também na aplicagdo de cdlculos de similaridade
considerados necessarios para 0 mapeamento proposto.

A aplicacdo do conceito de similaridade no ambiente cientifico é vasta e necessaria
como forma de afirmar a igualdade de objetos a partir de seus elementos constitutivos
considerados semelhantes. Nesse contexto, recursos algoritmicos para o cdlculo de
similaridade sdo objetos de pesquisa visando satisfazer necessidades das mais diversas dreas
da pesquisa académica.

Navarro (2001) apresenta um conjunto de técnicas destinadas a comparar strings com
0 objetivo de encontrar strings iguais, onde um ou os dois strings tenham sido corrompidos
por alguma razdo. Essas técnicas sdo tteis em diversas dreas do conhecimento, por exemplo,
na biologia computacional, no processamento de sinais e na recuperagdo de textos. Essa obra
aborda algoritmos baseados no conceito de distiancia de edicdo e na programacgdo dindmica.
Considerando dois strings, a distdncia de edicdo significa o menor esforco para tornar esses
dois strings iguais por meio de operagcdes de exclusdo, insercdo e substitui¢ido de caracteres
em um ou nos dois strings. Algumas variagdes desses algoritmos foram projetadas para
permitirem somente insercdo e exclusio visando atender a situacdes particulares tais como a
necessidade de se identificar a maior sequéncia comum entre dois strings (longest commom
subsequence - LCS). Outra variagdo da distincia de edi¢do permitindo somente substituicdo e
que tem recebido bastante atengdo € a Hamming distance que informa o nimero de posi¢des
com contetidos diferentes em dois strings. Em outras palavras, significa o total de
substitui¢des necessarias para tornar os dois strings iguais.

O procedimento de identificagio da maior sequéncia comum entre dois strings
também € discutido por Ullman, Aho e Hirschberg (1976), com o objetivo de atender a
aplicacdes genéticas tais como estudos da evolu¢do molecular. Complementarmente Chen,
Wan e Liu (2006) apresentam um breve histérico sobre esse algoritmo e abordam o problema
de encontrar a maior sequéncia comum sob o ponto de vista de desempenho.

Além dessas abordagens, € relevante considerar a aplicacdo da nocdo de similaridade
em ambiente de banco de dados ou colecdes de valores. Nesse sentido € oportuno referenciar

Dorneles et al. (2004) em relacdo a proposta apresentada para gerar métricas de similaridade
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para manipular conjuntos de valores ocorrendo em documentos XML. Esse trabalho
reconhece como recorrente o fato dos usudrios nem sempre estarem habilitados a formalizar
com precisdo os argumentos de uma consulta a um banco de dados pelo fato deles
conhecerem vagamente os dados disponiveis para consulta. Essa abordagem introduz duas
métricas de similaridade, a saber.

Métrica para tratar valores atdmicos (MAV): utilizada para tratar um elemento XML
atdomico. Seria aplicdvel, por exemplo, a um elemento “nome”, que seja filho de outro
elemento XML denominado “pessoa”.

Métrica para tratar valores complexos (MCV): utilizada para tratar um elemento XML
complexo. Seria aplicdvel, por exemplo, ao elemento “conferéncia” sendo que esse elemento
possui os elementos “nome”, “ano” e “endereco” como elementos filhos. Essa métrica faz
uma disting@o entre elementos complexos, considerando-os como uma tupla ou como uma
colecdo. Como exemplo de uma colecdo pode-se citar um elemento “publicacdo” que possua
o elemento complexo denominado “autor”, o qual possui como filho varias ocorréncias do
elemento “nome”. Dessa forma sdo definidas duas classes de elementos complexos: tuplas e

colecdo.

2.5 CONSIDERACOES FINAIS

Este capitulo apresentou as principais abordagens aplicadas aos processos de
deduplicagdo e desambiguacdo. Foram também apresentadas algumas abordagens de
tratamento de similaridade relevantes para o presente estudo. Essas sistemadticas e abordagens
exercem influéncia marcante na solucdo proposta para o mapeamento de que trata esse
trabalho. Portanto, em funcdo das evidéncias verificadas, esse mapeamento intencionado esta
fortemente consubstanciado pela ado¢do de uma heuristica, especificamente desenvolvida,
combinada com um tratamento de similaridade, conforme detalhamento apresentado nos

capitulos subsequentes.
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CAPITULO 3 - O MAPEAMENTO DE INCONSISTENCIAS

3.1 INTRODUCAO

O capitulo anterior apresentou um levantamento bibliogrifico sobre as principais
sistemdticas com o objetivo de anular ou minimizar os efeitos nocivos causados pela
duplicidade de dados em bibliotecas digitais e ambiguidade em citacdes de autoria. Essas
sistematicas influenciaram determinantemente a solucio desenvolvida nessa dissertagdo.

Este capitulo detalha os passos percorridos para o desenvolvimento do mapeamento de
inconsisténcias em curriculos Lattes. O mapeamento identifica inconformidades referenciais
entre CL’s de coautores, no que diz respeito aos segmentos “Artigos Publicados” e
“Trabalhos em Eventos”.

A busca pela abordagem mais efetiva e a constatacdo de que as diversas areas do
conhecimento cientifico se tangenciam e, nfo raro, se interseccionam evidenciando um
ambiente integrado, contribuiu para que o método indutivo fosse adotado para o problema em
questdo. Nesse sentido, € pertinente referenciar Michalski (1983) em sua afirmagdo sobre o
aprendizado indutivo ser um processo de aquisicdo de conhecimento por meio do qual sdo
realizadas inferéncias a partir de fatos fornecidos pelo ambiente e envolver operagdes de
generalizacdo, transformacdo, correcdo e refinamento de representacdes desse conhecimento
desejado.

Tendo em vista o objetivo proposto, o restante deste capitulo estd organizado da
seguinte forma. A Se¢do 3.2 apresenta um levantamento de hipétese de inconsisténcia. A
Secdo 3.3 apresenta uma andlise investigativa complementar. A Secdo 3.4 detalha a heuristica
desenvolvida, enquanto a Secdo 3.5 aborda o tratamento de similaridade adotado. As Se¢des
3.6 e 3.7 discorrem sobre os mapas de inconsisténcias individualizadas e sumarizadas,

respectivamente e a Secdo 3.8 apresenta consideracdes finais, encerrando do capitulo.

3.2 LEVANTAMENTO DE HIPOTESE

Inicialmente foi realizada uma comparacio visual do segmento “Artigos Publicados”
abrangendo 58 CL’s de professores do IC/UFF, totalizando 679 artigos verificados. Dessa
forma, algumas hipdteses de inconsisténcias puderam ser verificadas e, assim, subsidiaram a
especificagdo de um procedimento automatizado tendo em vista o intencionado mapeamento
abrangendo os segmentos de interesse.

Essa comparagdo buscou identificar, com base empirica, as seguintes hipéteses de
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inconsisténcias, preliminarmente imaginadas:

Erro de referéncia do artigo publicado: O artigo publicado constante em um
determinado curriculo Lattes sendo analisado, nao € encontrado no curriculo Lattes de

um dos coautores.

Exemplo: Em um determinado curriculo Lattes em andlise consta o artigo publicado
“Using graph cuts in GPUs for color based human skin segmentation” e no curriculo Lattes

de um coautor consta “Colour based human skin segmentation using graph-cuts in GPUs”

Erro de referéncia na citacdo de coautoria: O nome de um determinado coautor,
constante em um determinado artigo publicado, estd diferente do nome para citagdes

bibliogréficas informado no curriculo do coautor.

Exemplo: Em um determinado artigo consta o coautor “Couve, J.” e no curriculo do

coautor consta “COUVE, J. C.”.

Todos os artigos publicados constantes em cada um dos curriculos considerados
tiveram suas existéncias verificadas visualmente nos curriculos dos respectivos coautores.

Nesse momento a relagc@o de coautoria foi também comparada.

A tabulagdo desse procedimento preliminar pode ser observada na Tabela 2, onde fica
destacada a maior incidéncia da inconsisténcia do tipo “Erro de Referéncia na Citacdo de
Coautoria”. Esse fato sugere que a aplicacdo de uma fun¢do de similaridade, combinada com
uma heuristica, poderd apresentar um resultado bastante efetivo na identificacdo das
inconformidades buscadas pelo mapeamento. Entretanto, ndo obstante essa convicgdo
formada, essas hipoteses de inconsisténcia foram consideradas insuficientes para um
mapeamento mais expressivo.

Tabela 2- Resultado do Mapeamento Visual das Hipoteses de Inconsisténcia

Erro de Referéncia do Artigo Publicado Erro de Referéncia na Citacao de Coautoria

46 103

3.3 ANALISE INVESTIGATIVA COMPLEMENTAR

A imersdo no processo investigativo e analitico complementando o levantamento de
hipétese demandou a especificacdo e o desenvolvimento de uma infraestrutura computacional,
detalhada no Capitulo 4, como forma de apoiar e possibilitar a obtengcdo de cruzamento de

informagdes praticamente impossiveis de serem obtidas por outros meios, devido ao volume
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de dados envolvido e a variedade de atributos a serem verificados. E oportuno ressaltar que
todo esse processo investigativo complementar foi norteado por Chater (1997), onde é
enunciado que a busca pela simplicidade deve ser o objetivo fundamental do processo
cognitivo e os individuos tendem a buscar, naturalmente, as explicagdes mais simples para os
fendmenos observados, e assim foi feito.

A infraestrutura desenvolvida possibilitou a anélise de uma base de dados contendo os
CL’s de todos os professores do IC/UFF com seus respectivos artigos publicados e trabalhos
em eventos. Foram inseridos também dados de CL’s referentes a alguns coautores com o
intuito de ampliar a base de comparacio e facilitar a avaliagdo do comportamento dos futuros
experimentos. Dessa forma, uma primeira versao da base de dados abrangeu 107 CL’s, com

as caracteristicas de volume apresentadas pela Tabela 3.

Tabela 3 - Caracteristicas de volume

Curriculum Nome Artigo Autor Trabalho | Autor Trab
Vitae Citacao Publicado Artigo Evento Evento
107 334 1.976 7.158 7.096 24.673

Ap6s algumas consultas foi possivel conhecer as caracteristicas de dominio de alguns
atributos persistidos e entdo definir quais deles seriam relevantes ndo sé para a verificagcdo de
inconsisténcias, como também para subsidiar a especificacdo de uma heuristica capaz de obter
a maior efetividade possivel na identificagdo das inconsisténcias buscadas e, assim, compor a
especificacdo de requisitos para o primeiro experimento. A Tabela 4 apresenta os percentuais
de tuplas com os respectivos atributos nulos ou considerados invdlidos, referentes ao
segmento “Artigos Publicados”, enquanto a Tabela 5 apresenta os mesmos percentuais

relativos ao segmento “Trabalhos em Eventos”.

Tabela 4 - Totais de registros com respectivo atributo nulo (Artigos Publicados)

Ano .. . Pgs Inicial e
Nr Volume Publicaciio Pg Inicial | Pg Final Final Nr DOI Nr ISSN
73 0 63 173 63 1.122 189
(3,69%) (3,19%) (8,75%) (3,19%) (56,78%) (9,56%)

Tabela 5 - Totais de registros com respectivo atributo nulo (Trabalhos em Eventos)

Nr Volume Ano | b Inicial | PgFinal | PeSIniciale |y nor | NrISBN
Realizacao Final
4762 o 2638 2.725 2634 6.527 5.577
(67.11%) B7.17%) | (3840%) | (7.12%) | (91.98%) | (78.59%)
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E relevante destacar a significativa quantidade de artigos publicados e trabalhos em
eventos com os respectivos ndmeros de “DOI” nulos, totalizando 56,78% e 91,98%,
respectivamente. Este fato desaconselha a utiliza¢do desse atributo como chave de acesso em
quaisquer dos dois segmentos do CL. Merece também especial atencdo o total de “Trabalhos
em Eventos” com o atributo “ISBN” nulo. O atributo “Ano Publicacdo” por ser de
preenchimento obrigatério na Plataforma Lattes constitui um bom atributo para ser utilizado
como argumento de acesso. Sendo assim, uma vez localizado o titulo de um determinado
artigo ou trabalho em evento, os seguintes atributos foram escolhidos para comporem os
parametros de verificacdo: nimero do volume, ano da publicacdo, pagina inicial, pagina final,
nimero do DOI, nimero do ISSN (para artigos publicados), nimero do ISBN (para trabalhos
em eventos), nome do periddico (para artigos publicados), nome do evento (para trabalho em

evento) e a ordem de autoria.

3.4 A HEURISTICA

Michaewicz e Fogel (2004) constatam que a sociedade se depara com problemas cada
vez mais complexos. De fato, o mundo real estd em constante mutagdo e a importincia de
uma solucdo eficaz para problemas nunca foi tdo grande quanto na atualidade, pois a
tecnologia disponivel atualmente permite-nos afetar o ambiente de tal forma que os impactos
de uma decisdo podem acarretar consequéncias irreversiveis no futuro. Essa mesma
tecnologia continua a se expandir e esse fato torna a solucdo de problemas cada vez mais
complexa, na medida em que aumenta a quantidade de fatores a serem considerados. Logo,
uma boa solu¢do para um problema deve comecar com uma adequada compreensdo do
propésito a ser atingido. Entretanto, decompor esse propdsito subjetivo em objetivos
mensurdveis de tal forma que seja possivel verificar possiveis diferengas entre a abordagem e
a realidade € uma atividade complexa, que requer pratica e ndo hd nenhum substituto para
essa experiéncia. E aceitdvel, portanto, entender as solucdes heuristicas como uma forma de
solucionar problemas de forma satisfatdria.

A palavra “heuristica” admite muitas interpretacdes. Na sua origem grega significa
simplesmente “encontrar ou descobrir”. Porém, em um sentido mais contemporineo, a
heuristica deve ser utilizada, sendo até mesmo indispensavel ao processo cognitivo, para a
solugdo de problemas que ndo podem ser tratados pela légica e nem pela teoria da
probabilidade. De forma consistente com essa afirmacdo, as solu¢des heuristicas podem ser
vistas como uma abordagem para a solugdo de problemas e é necessariamente incompleta em

relacdo ao conhecimento disponivel sobre eles (GIGERENZER; ENGEL, 2006).
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Além do mais a heuristica, a 16gica e a probabilidade sdo trés ideias centrais na
historia intelectual da mente. A heuristica, particularmente, possui a caracteristica de ser
frugal na medida em que ignora parte das informacgdes. Uma heuristica nédo tenta aperfeigoar,
no sentido de encontrar a melhor solucdo; mas sim satisfazer. Isto €, encontrar uma solugio
boa e suficiente para um determinado problema. Portanto, as heuristicas ndo tentam encontrar
uma solucdo 6tima, mas sim encontrar uma solu¢do que satisfaca um determinado nivel de
satisfacdo desejado (GIGERENZER, 2008).

Diante dos fatos, os métodos heuristicos sdo muito tdteis como um importante recurso
para a descoberta de solu¢des para problemas, na medida em que permitem a obtengdo de
uma solugdo préxima a um determinado grau de satisfacéo.

Com base na literatura consultada e apds a andlise investigativa detalhada na Secdo
3.3, foi possivel definir a heuristica apresentada abaixo. Vale esclarecer que a mesma

heuristica € aplicada aos dois segmentos do CL tratados nessa dissertagao.

Inicio
Para cada Curriculo Lattes a ser verificado;
Obter os limites aceitdveis de similaridade para os atributos passiveis de tratamento por similaridade [Titulo
do artigo/trabalho, nome do periédico/evento e nome coautor];
Para cada Artigo Publicado/Trabalho em Evento
Obter coautores;
Para cada Coautor
Localizar o Curriculo Lattes do coautor pelo atributo Nome;
Se Curriculo Lattes do coautor ndo for localizado pelo atributo Nome
Entdo:
Localizar o Curriculo Lattes do coautor pelo Identificador Lattes;
Se Curriculo Lattes do coautor ndo for localizado pelo Identificador Lattes
Entdo:
Se o nome do Coautor contiver ponto ou virgula
Entdo:
Localizar o Curriculo Lattes do coautor por meio do Nome de Citacdo;
Sendo:
Recuperar todos os Curriculos Lattes cujos nomes dos titulares contenham as

palavras que compdem o nome do coautor procurado;

Submeter os nomes dos titulares de cada curriculo Lattes recuperado ao

tratamento de similaridade
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Apropriar o Curriculo Lattes cujo nome do titular seja o mais similar, desde
que igual ou superior ao limite desejado;
Fim se
Fim se
Fim se
Se Curriculo Lattes do Coautor foi localizado
Entéo:
Localizar o Artigo Publicado/Trabalho em Evento no curriculo do coautor, pelo atributo
Titulo do Artigo/Trabalho em Evento;
Se o Artigo Publicado/ Trabalho em Evento foi localizado pelo Titulo do Artigo/Trabalho
em Evento;
Entdo:
Comparar o atributo de verificacdo [nr volume, ano publica¢do, pdgina inicial,
péagina final, nr DOI, nr ISSN/ISBN (conforme o segmento do CL), nome
periddico/evento (conforme o segmento do CL) e a ordem de autoria] informando as
inconsisténcias;
Sendo
Localizar o Artigo Publicado/Trabalho em Evento no curriculo do coautor, em
fungdo dos atributos [Identificador do Curriculo, ano publicagdo/evento, nimero do
volume, paginas inicial e final];
Se encontrou Artigos Publicados/Trabalhos em Eventos
Entdo:
Apropriar o Artigo publicado/Trabalho em Evento cujo titulo seja o mais
similar dentre os recuperados, desde que a similaridade seja igual ou superior

ao limite informado;

Comparar a ordem de autoria, nr ISSN/ ISBN (conforme o segmento do CL),
nome periddico/evento (conforme o segmento do CL) e nr DOI, informando
possiveis inconsisténcias;
Sendo:
Localizar o Artigo Publicado/Trabalho em Evento no curriculo do coautor,
em funcao dos atributos mais estdveis [Identificador do CL do coautor e ano
publicagdo/evento];
Se encontrou Artigos Publicados/Trabalhos em Eventos
Entdo:
Apropriar o Artigo Publicado/Trabalho em Evento cujo titulo seja o
mais similar dentre os recuperados, desde que a similaridade seja igual

ou superior ao limite informado;

Comparar o atributo de verificacdo [nr volume, pagina inicial, pagina

final, nr DOI, nr ISSN/ISBN (conforme o segmento do CL), nome
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periédico/evento (conforme o segmento do CL) e a ordem de autoria]
informando as inconsisténcias;
Senado:
Informar “Inconsisténcia: Artigo Publicado/Trabalho em Evento ndo
localizado”
Fim se
Fim se
Fim se
Senio:
Informar “Curriculo Lattes ndo localizado. Verificagdo ndo realizada”
Fim se
Fim

Apoés obter a identificacdo do CL e os limites tolerdveis de similaridade para os
atributos titulo do artigo/trabalho em evento, nome do periédico/evento e nome do coautor, o
procedimento recupera o CL a ser verificado e os “Artigos Publicados” ou “Trabalhos em
Eventos” referenciados, doravante denominados de item. A seguir, o procedimento tenta
recuperar, para cada item, a correspondente referéncia no curriculo de cada um dos coautores.
Caso encontre, os atributos de verificacdo sdo comparados e as possiveis inconsisténcias
identificadas sdo apresentadas.

Os curriculos dos coautores sdo recuperados da base de dados, inicialmente pelo
atributo “nome”. Se ndo forem localizados, o procedimento tenta recupera-los pelo atributo
identificador Lattes (muitas vezes nulo). Na hip6tese de fracasso nessa segunda tentativa e se
o nome do coautor contiver um ponto e/ou um ponto e virgula (o que caracteriza um nome de
citacdo), o procedimento tentard localizar o CL do coautor pelo atributo “nome de citacdo”.
Se ainda assim ndo houver sucesso, uma tltima tentativa é realizada e o procedimento
recupera todos os curriculos cujos nomes dos titulares contenham pelo menos uma das
palavras que componha o nome do coautor citado. Vale destacar que esse procedimento é
implementado por meio da aplicagdo da cldusula “like” (recurso da linguagem SQL). Os
registros recuperados, nesse caso, sdo entdo submetidos ao tratamento de similaridade e o
nome do coautor mais similar com similaridade igual ou superior ao limite informado é
submetido a verificacdo. Caso contrario, é emitida uma mensagem informando a
impossibilidade de proceder a verificacdo, motivada pela ndo localizacdo do curriculo do
coautor.

Eventualmente um item pode ndo ser localizado no curriculo de um coautor por

apresentar acentuada diferenca de grafia, conforme detectado na Se¢@o 3.2. Nesse caso o



39

procedimento faz uma tentativa de localizd-lo considerando os atributos de verificagdo
obtidos no item referenciado pelo curriculo em andlise, quais sejam: identificador do curriculo
do coautor, ano de publicacdo do artigo/trabalho em evento, nimero do volume e paginas
inicial e final. Se houver recuperacio de itens, entdo o procedimento verifica a similaridade
entre o titulo original do artigo/trabalho em evento e o titulo de cada uma das instancias
recuperadas e considera como similar o titulo com o maior percentual de similaridade, desde

que a similaridade seja igual ou superior a tolerancia informada.

Ainda assim, o item pode ndo ser localizado. Nesse caso, uma ultima tentativa de
localizacdo ¢é feita quando o procedimento tenta identificar o item considerando os atributos
mais bem comportados (mais estaveis), quais sejam: o identificador do CL do coautor e o ano
de publicagdo do artigo/trabalho em evento. Para cada item recuperado por esses argumentos
de acesso € calculada a similaridade entre o titulo original e o respectivo titulo recuperado. O
item com maior similaridade, mais uma vez, desde que com similaridade superior ou igual ao
limite informado, terd seus atributos de verificacdo comparados, quando entdo as
inconsisténcias identificadas serdo informadas. Nessa fase é esperado um volume maior de
recuperacdo de itens, por esse motivo essa op¢do € a tltima a ser aplicada.

O procedimento apresenta o resultado de cada verificagdo realizada no segmento do
CL considerado e finaliza a execucdo com a emissio de um mapa sumarizado de
inconsisténcias identificadas, o qual apresenta totalizacOes referentes as comparacdes

realizadas em cada um dos atributos de verificacao. Esse mapa é detalhado na Secdo 3.7.

3.5 O TRATAMENTO DE SIMILARIDADE

A necessidade de aplicacdo do conceito de similaridade neste presente trabalho insere-
se num contexto menos complexo do que as referéncias citadas na Secdo 2.4 e estd
relacionada a trés situacdes especificas, discriminadas abaixo:

e Necessidade de se localizar por similaridade o CL de um coautor a partir do
nome do coautor obtido no CL em andlise. De acordo com a heuristica
detalhada na Sec¢éo 3.4, o ultimo recurso de localizagdo do CL de um coautor
ocorre por meio da recuperacdo dos CL’s de todos os titulares cujos
respectivos nomes possuam pelo menos uma das palavras que componha o
nome do titular do CL em anélise. Esse processo é viabilizado pela aplicacio
da clausula “like” (recurso da linguagem SQL). Os nomes dos titulares desses

CL’s s@o entdo submetidos ao tratamento de similaridade, sendo apropriado o



40

mais similar, desde que a similaridade seja igual ou maior do que o limiar de
tolerancia informado.

o Necessidade de se localizar por similaridade o titulo do artigo
publicado/trabalho em evento. Existem duas hipéteses de aplicacdo de
similaridade. Na primeira, o tratamento de similaridade é aplicado a todos os
titulos de publicagdes recuperados com os seguintes atributos iguais:
identificador do CL do coautor, ano publicacdo/evento, nimero do volume,
paginas inicial e final. A segunda hipétese submete ao tratamento de
similaridade todos os titulos de publica¢des recuperados a partir dos atributos
considerados mais estaveis, que sdo: identificador do CL do Coautor e ano
publicacdo/evento. Em ambas as hipdteses o titulo mais similar serd
considerado, desde que a sua similaridade seja maior ou igual ao limiar de
tolerancia informado.

® Necessidade de se localizar por similaridade o nome do periddico/evento,
como forma de compensar divergéncias. Na hipStese do nome do
periddico/evento ser diferente desse mesmo atributo na publicagdo de origem,
a heuristica submete esses atributos ao tratamento de similaridade e, tal como
nos tratamentos anteriores, considera os atributos iguais se eles possuirem

similaridade maior ou igual ao limiar de tolerancia informado.

O algoritmo adotado para a verificacdo de similaridade foi o “Longest Common
Subsequence” (LCS). Este algoritmo é considerado como uma solucdo cldssica e muito
utilizada, conforme menc¢do anterior, em vdrias dareas do conhecimento cientifico. Seu
objetivo é, dada duas sequéncias de entrada, identificar a maior sequéncia comum de
caracteres entre essas sequéncias fornecidas. Nao é necessario que a maior sequéncia comum
contenha elementos consecutivos, mas tdo somente que seja composta por elementos que
ocorram na mesma ordem de apresentagdo. Sua complexidade assintética é O(n+m) onde “n”

e “m” representam os tamanhos das sequéncias de entrada (CORMEN et al., 2009).

Em um tratamento preliminar, as sequéncias de entrada s@o ajustadas para caracteres
maitsculos, sendo também retirados espagos extras de forma que sobre somente um espaco

entre as palavras que compdem cada uma dessas sequéncias.

E relevante esclarecer que o percentual de similaridade entre as duas sequéncias é
obtido dividindo-se o dobro do tamanho da maior sequéncia comum pela soma dos tamanhos

das duas sequéncias de caracteres de entrada.
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3.6 0 MAPEAMENTO DE INCONSISTENCIAS INDIVIDUALIZADAS

O mapeamento de inconsisténcias individualizadas (MII) foi o primeiro experimento a
ser desenvolvido e analisa um determinado CL, identificando e detalhando possiveis
inconsisténcias em cada um dos itens verificados em cada um dos segmentos abrangidos. Seu
desenvolvimento foi desdobrado em dois programas para o tratamento individualizado de
cada um dos segmentos tratados e possui como argumento de entrada a identificacdo de um
determinado CL e os percentuais limites de similaridade aceitdveis para cada um dos atributos
passiveis de serem tratados dessa forma, conforme Secdo 3.5. Para “Artigos Publicados” os
seguintes atributos possuem tratamento de similaridade: nome do periddico, titulo do artigo e
o nome de coautores. Para o segmento “Trabalhos em Eventos” os atributos sdo: titulo do
trabalho, nome do evento e nome de coautores.

Obtidos os dados de entrada, o procedimento apresenta, além dos dados do titular do
CL, o total de itens a serem analisados, conforme a Figura 3 e, a seguir, o resultado da
verificacdo de cada um dos itens citados. Em conformidade com a heuristica enunciada na
Secdo 3.4, é detalhado o resultado de cada comparagdo realizada em cada um dos coautores

referenciados.

>>>> Conexdo feita com Sucesso <<<<<

Identificagdc do curriculo a ser verificado:l
Percentual Limite de Similaridade Aceitédvel para Titulo do Artigo... [0.00 a 100.00]? &0
Percentual Limite de Similaridade Aceitdvel para Titulo do Periddice [0.00 a 100.00]? &0
Percentual Limite de Similaridade Aceitédvel para o Nome de Coautores [0.00 a 100.00]? &5
MAPA DE INCONSISTENCIAS INDIVIDUALIZADAS
IDENTIFICADOR LATTES........: 0060120644445370 <---> NOME: Vanessa Braganholo Murta
TOTAL DE ARTIGOS LOCALIZADOS: 18

INICIO DA VERIFICAGAO DE ARTIGOS PUBLICADOS

Titulo Artigo..: Rumo ao titulo de Doutor/Mestre
DOI Artigo.....: Ndc Informado
Periddico......: Revista de Informitica Tedrica e Aplicada (Impresso)

ISSN Peridédico.: 01034308 => Ano Public: 2004 => Nr. Vol: 10 [Pag. Inicial: 99 <-> Pag. Final: 112]
Limites de Similaridade Considerados ==> Titulo Artigo: 0.6 ==> Titulo Periddice: 0.6 ==> Nome Coautor: 0.65
>> VERIFICAGAO DE COAUTORIA - Total de Autores: 4 <<

Coautor: Mirella Moura Moro --> Nome Citagdo:[MORO, M. M.] --> OrdemAutoria: 1 --> IdentCnpq: 6408321790990372
Curriculo Coautor NAO localizado pelo NOME.

Curriculo Coautor NAO localizado pelo Id. LATTES. Possivel Limitagdo da Base de dados

[$RESULTADO VERIFICAGRO#]: Verificagdo ndo realizada.

Coautor: Vanessa Braganholo Murta --> Nome Citagdo: [BRAGANHOLO, V.] --> OrdemAutoria: 2 --> IdentCnpq:
>>>>>>>> TITULAR DO CURRICULO SOB VERIFICAGAO

Coautor: André Costi Nécul --> Nome Cita;éo:[NACUL, A. C.] --> OrdemAutoria: 3 --> IdentCnpq: 8612167299434512
Curricule Coautor NAO localizado pelo NOME.

Curricule Coautor NAO localizado pelc Id. LATTES. Possivel Limitagdo da Base de dados

[#RESULTADO VERIFICACRAO$#]: Verificagdo ndo realizada.

Coautor: Miguel Fornari --> Nome Citagéo:[FORNARI, M.] --> OrdemAutoria: 4 --> IdentCnpg: 9396708253007179
Curriculo Coautor NAO localizado pelo NOME.

Curriculo Coautor NAO localizado pelo Id. LATTES. Possivel Limitagdo da Base de dados

[#RESULTADO VERIFICAGAO$#]: Verificagdo ndc realizada.

Figura 3 — Exemplo MII (Inicio do procedimento)
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A Figura 4 apresenta, como exemplo, o segmento de um MII no qual € possivel
observar os dados de apresentacdo do artigo em andlise e, em seguida, o resultado da
verificacdo referencial em cada um dos coautores. Cabe destacar que o CL do coautor “Celso
Carneiro Ribeiro” ndo foi localizado pelo nome, mas sim pelo identificador Lattes. Nesse
mesmo exemplo é possivel observar que a comparacdo da ordem de autoria ocorre por
similaridade pelo fato de existir divergéncia entre o nome do titular do CL do coautor e a

respectiva citacdo feita pelo titular do CL em andlise.

Titule Artigo..: Developing SPMD Applications with Load Balancing
DOI Artigo.....: 10.1016/50167-8191(03)00060-7

Periédico......: Parallel Computing

ISSN Periddico.: 01678191 => Ano Public: 2003 => Nr. Vol: 29 (Pag. Inicial: 743 <-> Pag. Final: 766]
Limites de Similaridade Considerados ==> Titule Artigo: 0.6 ==> Titulo Periddice: 0.6 ==> Nome Coautor: 0.65
>> VERIFICAQRO DE CORUTORIA - Total de Rutores: 3 <<

Coautor: Celso Carneirc Ribeirc --> Nome Citagdo:[RIBEIRO, C. C.] --> OrdemAutoria: 2 --> IdentCnpq: 3614186131432854
Curricule Coautor NAO localizado pelo NOME.

Curriculo Coautor LOCALIZADO pelo Id. Lattes

--> Artigo Localizado pele Titulo

>>> Titulo do Periddico é igual

>>> Ano da Publicagdo é igual

>>> Numerec do Volume é igual

>>> Pdginas [inicial e final] sdo iguais.

>>$$#¢ ORDEM DE AUTORIA DIFERENTE - Avaliagdo por Similaridade

>>$$¢ Nome na Origem.: Celsoc Carneiro Ribeiro

>>$$¢ Nome no Coautor: Celso da Cruz Carneiro Ribeiro (Similaridade: 0,85]
----- >> Computada igualdade. Similaridade igual ou acima do limite considerado.
>>> ISSN do Periédico é igual

$#¢ DOI Ndo Informade no curriculo scb verificagdo e/ou no do Coautor
[#RESULTADO VERIFICACAO$#]: Inconsisténcias --> Coautor ndo Localizado pelo nome

Coautor: Noemi Rodriguez --> Nome Citagdo: [RODRIGUEZ, N.] --> OrdemRutoria: 3 --> IdentCnpq: 4933326132948063
Curriculo Coautor NAO localizado pelo NOME.

Curriculo Coautor NAO localizado pelo Id. LATTES. Possivel Limitagdo da Base de dados

[#RESULTADO VERIFICAGAO#]: Verificagdo ndo realizada.

Figura 4 — Exemplo MII (Tratamento de um item)

Outro exemplo que ratifica a heuristica é apresentado na Figura 5, onde se observa que
o titular do CL em andlise ao invés de informar o nome do coautor “Isabel Cristina Mello
Rosseti”, informou o nome de citagdo “Rosseti, Isabel”. A heuristica aplicada percebe esse
fato e, como o identificador Lattes € nulo, recupera o CL do coautor a partir desse nome de

citacdo informado.

Ao término da verificacdo é apresentado um mapa contendo a sumarizacdo das

verificacdes realizadas. Este mapa estd detalhado na préxima secao.
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Periddico

Titule Artigeo..: A hybrid data mining GRASP with path-relinking

..... : 10.1016/j.coxr.2012.02.022

....: Computers & Operations Research

ISSN Periddico.: 03050548 => Ano Public: 2013 => Nr. Vol: 40 [Pag. Inicial: 3159 <-> Pag. Final: 3173)
Limites de Similaridade Considerados ==> Titulo Artigo: 0.6 ==> Titulo Periddico: 0.6 ==> Nome Coautor: 0.65

DOI Artigo

Coautor: Hugo Barbalhco --> Nome Citagdo: [BARBALHO, Hugo] --> OrdemAutoria: 1 --> IdentCnpq:

Curriculeo Coautor NAO localizade pelo NOME.

Id Lattes é nulo. Tentativa de localizagdo do Curriculo do Coautor pelo nome de citagdc e cldusula Like.
------- >>> Tentativa sem Sucesso

[#RESULTADO VERIFICAQAO#]: Verificagdo ndc realizada.

Coautor: Rosseti, Isabel --> Nome Citagdo: [Rosseti, Isabel] --> OrdemAutoria: 2 --> IdentCnpq:
Curricule Coautor NAO localizado pelo NOME.

Id Lattes € nulo. Tentativa de localizagdc do Curriculo do Coautor pelc nome de citagdo e cldusula Like.
--->>>Curricule Lattes Localizado pelc Nome de Citagédo.

------ >> Identif. Curriculo: 4 <<-->> Nome do Titular: Isabel Cristina Mello Rosseti

-=-> Artigo Localizado peleo Titule

>>> Titulo do Periddico é igual

>>> Ano da Publicagdo é igual

>>> Numero do Volume é igual

>>> Pédginas [inicial e f£inal] sdc iguais.

-->>%$% Nome do Coautor aparenta ser um nome de citagdo

-->>§$$ ORDEM DE AUTORIA DIFERENTE

>>> ISSN do Periddico é igual

$#¢ DOI Ndc Informado no curriculo scb verificagdo e/ou no do Coauter

[$RESULTADO VERIFICAQAO#]: Inconsisténcias --> Coautor ndc Localizado pelo nome

> VERIFICAQAO DE COAUTORIA - Total de RAutores: 4 <

Figura 5 — Exemplo MII (Apropriacao de coautor)

3.7 0O MAPEAMENTO DE INCONSISTENCIAS SUMARIZADAS

O Mapa de inconsisténcias sumarizadas (MIS) deriva do experimento MII e tem por

objetivo quantificar as verifica¢des realizadas fornecendo subsidios quantitativos para um

processo analitico. Ele pode ser emitido abrangendo tanto um determinado CL quanto uma

determinada unidade ou instituicdo. O MIS, apresentado na Figura 6, esta estruturado em trés

blocos de informacgdes, a saber:

Sumarizacido referente a itens: esse bloco apresenta totais relativos aos itens
verificados. Os totais informados discriminam os itens conforme o recurso da
heuristica utilizado na localizacio do item. E relevante destacar que,
eventualmente, a soma entre os totais de localizacdes por nome e por similaridade,
pode resultar num valor maior do que o total de artigos, representado pela letra
“B”. Isto se deve ao fato de um mesmo artigo poder ser localizado vérias vezes,
inclusive de forma diferentes para cada um dos seus coautores.

Sumarizacdo referente a coautores: esse bloco apresenta totais relativos aos
coautores. Sdo informados totais em funcdo de cada método da heuristica utilizado
para localizar os coautores. Quais sejam: localizacdo pelo nome do coautor,
localizagdo pelo identificador Lattes, localizacdo pelo nome de citacdo e
localizacdo pela cldusula “like” combinada com tratamento de similaridade. E

oportuno ressaltar que um mesmo coautor pode ser contabilizado vérias vezes pelo
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fato de ser referenciado em varios itens. O total de verificacGes realizadas abrange
todas as comparacdes feitas buscando identificar as inconsisténcias consideradas.
e Sumarizagdo referente a inconsisténcias: esse bloco discrimina os totais apurados

referentes a cada tipo de inconsisténcia considerada.

Conforme citado, a sumarizagdo referente as inconsisténcias € gerada em fungdo de
um CL, unidade ou institui¢do. A taxa de inconsisténcia, expressada pela letra “Z” no MIS,
permite avaliar o volume de inconsisténcias em relacio ao total de verifica¢des realizadas. Por
fim, alguns dados adicionais sdo apresentados, quantificando as localizacdes de coautores

para efeito de verificacdo da ordem de autoria.

>>>>>>>>>>>> Mapa de Inconsisténcias Sumarizadas por Unidade - ARTIGOS PUBLICADOS <<<<<<<<<<<< Em: 18/8/2014
Instituicao: 55 - UNIVERSIDADE FEDERAL FLUMINENSE --> Unidade: 9 - INSTITUTO DE COMPUTA(;;\O
Limites de Similaridade Considerados
Titulo Artigo: 0.6 <-> Titulo Periddico: 0.6 <-> Nome Coautor: 0.65
[A]>>Total de Curricules na Unidade (ARnalisados)........ceveveuenanan: 29
[B]>>>>Total de Artigos Publicados na Unidade........................: 381
[C] Total Localizagdes de Artigos pelo Nome ......................: 162
(D] Total Localizagdes de Artigos por Similaridade ...............: 36
(E] Total de Localizagles e VERIFICAGOES [C+D)....................: 198
[F] TAXA DE VERIFICAQéES EM ARTIGOS PUBLICADOS [([E]*100)/(B]).........: 51,97
[G]>>Total de Coautores na Unidade (ACEITA possiveis duplicidades)...: 1128
[(H] Total de Coautores Localizados pelo Nome................c.ccucua....2 113
(1] Total de Coautcres Localizados pele Id Lattes [Nome Diferente].....: 81
[J1 Total de Cocautores Localizados pelc Nome de Citagdo................: 12
(K] Total de Coautores Localizados pela cldusula LIKE com Similaridade.: 108
(L] Total de Cocautores Localizados e Verificados (H+I+J+K].............: 314
M) TAXA DE VERIFICAQéES EM COAUTORES {([L1*100)}/[G)..ccccceccennnnnnn. : 27,84
[N] Totel e Varificacles Real2IZades .:-::sasssseissavsssssnenassssnves : 4910
INCONSISTENCIAS ENCONTRADAS
ol Artigos ndo encontrados em COaUtOresS:..............: 118
[(P] Titulo do Periddico ndo localizador................: 4
Q1] Ordem de Coautoria diferente:......................: 52
[R] Ano da Publicagdo diferente: ......................2 9
[s] Volume diferente:...........ccuuineennnnnnnnnnnnnnnat 22
71 Pdginas ([Inicial ou finalldiferentes:..............: 47
(U] DOT GITeTENCA  ccas s s samass s sseanEues sansseslEs O
vl ZEEN LAY ARTE . cc i oomes o e we e e et e Al
X1 TOTAL DE INCONSISTENCIAS. ......cuveuueenncennanncannannnzt 270
(21 TAXA DE INCONSISTENCIA DA UNIDADE (([X]*100/N)..........: §,5
B R i Em T
DADOS ADICIONAIS: Ordem de Autoria Apropriada peloc Nome ............: 85
Ordem de Autoria Apropriada por Similaridade......: 27
Ordem de Autoria Apropriada pelo Nome de Citagdo..: 28

Figura 6 — Exemplo MIS (Mapa sumarizado)
3.8 CONSIDERACOES FINAIS

Este capitulo detalhou a abordagem desenvolvida visando o mapeamento de
inconsisténcias tendo como objeto a Plataforma Lattes. Conforme apresentado, o mapeamento
estd fortemente amparado na combinacdo de um método heuristico com um tratamento de

similaridade.
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Execucdes sucessivas desses experimentos evidenciaram a necessidade de se
determinar os limites de similaridade ideais, para entdo aplicd-los na base de curriculo de
professores da UFF, composta por 3805 curriculos, de forma a obter a maior efetividade
possivel por meio da redugdo tanto dos falsos positivos quanto dos falsos negativos. Para

tanto foi desenvolvido um teste de sensibilidade, o qual esta detalhado no Capitulo 5.
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CAPITULO 4 - A INFRAESTRUTURA COMPUTACIONAL

4.1 INTRODUCAO

Este capitulo tem por objetivo apresentar o ambiente computacional desenvolvido para
viabilizar a execugdo dos experimentos detalhados no capitulo anterior. Para tanto, a
especificagdo dessa infraestrutura de suporte levou em considerag@o ndo s6 a possibilidade de
subsidiar futuras aplicacdes relacionadas ao tema dessa dissertacdo, como também a
flexibilidade como requisito ndo funcional com vistas a facilitar futuras modifica¢des
estruturais que se fizerem necessdrias com o objetivo de auxiliar a realizacdo de outros
possiveis trabalhos académicos.

De fato, o esfor¢o despendido no desenvolvimento de infraestruturas para apoiar a
execucdo de experimentos cientificos ndo deve ser desperdicado. Portanto, é desejavel a
pratica de reutilizacdo de infraestruturas como forma de aumentar a efetividade da atividade
de pesquisa. Essa tltima consideracdo estd em sintonia com Saydo e Sales (2012) no que diz
respeito a importincia que vem sendo atribuida ao grande volume de dados derivados de
pesquisa. Esses autores introduzem o conceito de curadoria de dados digitais de pesquisa com
a finalidade de preservar esses dados, tendo em vista o fato das pesquisas cientificas
atualmente se depararem com um paradigma no qual a ciéncia unifica de forma crescente
experimentos, teorias e simulagdes por meio do uso intenso de dados obtidos por instrumentos
cada vez mais sofisticados ou gerados por simulacdo, armazenados em bases de dados e
disponiveis para serem integrados e analisados pelo ambiente académico.

Visando atender a finalidade enunciada foi implementado um banco de dados para
armazenar os dados a serem analisados nesta dissertacdo. Esse banco de dados ficard
disponivel para pesquisas futuras que venham a ser conduzidas por outros alunos. O capitulo
foi estruturado da seguinte forma. A Sec¢do 4.2 descreve o modelo de dados especificado para
representar os conceitos relativos aos curriculos Lattes abrangidos pelo trabalho. A Secéo 4.3
detalha o procedimento desenvolvido para povoar o banco de dados e, por fim, a Se¢do 4.4

tece consideragdes finais sobre o capitulo.

4.2 O MODELO DE DADOS

O modelo proposto foi derivado da Document Type Definition (DTD) do curriculo
Lattes, disponibilizada pelo CNPQ (2012b). Inicialmente, e com o objetivo especifico de

subsidiar a andlise investigativa citada na Se¢do 3.3 do capitulo anterior, 0 modelo de dados
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representou somente as entidades: CurriculumVitae, NomeCitacao, ArtigoPublicado,
TrabalhoEvento, AutorArtigo e AutorTrabEvento. Em um momento subsequente, objetivando
a futura execucdo do mapeamento de inconsisténcias com maior amplitude e flexibilidade,
esse modelo foi ampliado por meio da incorporagdo dos conceitos de ‘“‘Instituicao” e
“Unidade”, ambos definidos a seguir.

Apesar da similaridade entre as estruturas dos segmentos tratados por esse trabalho,
quais sejam “Artigos Publicados” e “Trabalhos em Eventos” e também com o objetivo de
levar flexibilidade a representacdo dos conceitos de interesse, conforme supracitado, optou-se
por manter representacdes distintas para esses dois segmentos, 0s quais podem ser

considerados géneros de um conceito mais abrangente “Produ¢do Académica”, por exemplo.

A Figura 7 apresenta a versdo final do modelo de dados.

= itk = ~ Unidade v  NomeCitacao v
WUredace INT iONOmeCtacao INT
rttucao INT conad
e ClUndade VARCHAR(1S) AMOLICa0 VARCHAR S0)
cllrbtncao VARCHAR(IS) 0 -4
T nenlieedade VARCHAR( 200) ¥ Curraubunmiitae_0CurCusumiitas INT
renlnslEucan VARCHAR( 200) COmpoda
? Indtucao_dinsttuacao INT >
»
> Y
+ rferencado
ta
I
i
taco *
" CumiclumVitae ¥ " TrabalhoEvento v
=) Artiperublicad v OCurrodumvitae INT MITrabacE verto INT
. reldentAcador VARCHAR(20) Nt VARCHAR(20)
IAtgBCat0 IN
e Tindo VAR (400) renCampheto VARCHAR (80) seler N TESOTrabIho VARCHAR(445)
OO0 VARCHARQD) | N aeNCacacE verto VARCHAR(1S)
arPubbcacao INT
e a VAROHAR( 40) anTrabaho INT
nerPasitin VARCHAR( 20) reure
. reundo .
reldentidade VARCHAR( 10) nerPasEwerto VARCHAR( 20)
Oma VARCWAR(IS) Sl e e e ” r————l
renOrQacE messcr VARCOHAR(E) | nmidoma VAROWAR(1S)
N TRUCOWOBCO VARCHAR( M5) reured
G0 DATE | Dol VAROHAR(220)
nelsen VARCHAR(20) I
. i VARCHAR(60) th————— nerEvento VARCAR(300)
Do VARCHAR(B0)
e VAROHAR(60) reune arfledk a0 INT
nrVolume VARCHAR(10)
reCof VARCHAR(11) nenTEWOANS VAROHAR( 280)
e 2O0M0 VAROHAR(10) “woto
. ¢ Undade_dUndade INT neVdums VAROHAR( 10)
mSere VAROWAR(10) @ e |
» neFasO0o VARCHAR(10)
nePaglrucal VAROHAR(20) I e u
| | neSenie VARCHAR( 10)
nePagFindl VAROAR( 20) | | Oustarnoado
| nePaglnuodl VARCHAR(20)
nerLoCbC VARCHAR(30) !
| | P agFinal VAROHAR( 20)
* CumOiuetitas_Cumcdumvitae INT | |
= | | nelsbe VARCHAR(20)
wrews : Ouarwihes ; nerEAtora VARCHAR( 100)
A A ? Cumcuumiviae_Cumciumvitas INT
" AutorArtigo v | AutorTrabEvento v >
Ao ArDQD INT AUtor TrabEwerto INT
AUty VARCHAR(BO) nerAutr TrabEvento VARCHAR( 80)
nerCEa0 VARCHAR(400) N R 20TrabEvento VARCHAR(400)
neCpf VAROHAR(11) G TrabEwento VARCHAR(11)
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e icntCngg VARCHAR(20) e ientOnpg VARCHAR(20)
? ABQULRC00 XADALRC00 INT ? TrabahcEvento_idTrabahobwento INT
» »

Figura 7 — Modelo de Dados
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Com o objetivo de contextualizacdo € apresentada a seguir a descri¢gdo de cada uma
das entidades que compdem o modelo de dados. Essas descrigdes sdo complementadas pelo
ANEXO A, que dicionariza os atributos de cada entidade e, complementarmente, informa a
correspondéncia de cada um desses atributos em relagdo a DTD do arquivo XML de entrada.

Dessa forma, € possivel identificar a origem dos dados de cada um dos atributos modelados.

¢ Instituicao - Representa todas as organizagdes de ensino, pesquisa ou fomento que
sejam do interesse da Plataforma Lattes, tais como: Universidades Federais,
Universidades Estaduais, Institutos de Pesquisa, etc.

¢ Unidade - Representa todas as reparticdes que compdem uma determinada
“Instituicdo”. Normalmente este conceito estd associado a estrutura organizacional
da “Instituicdo”. Por exemplo: Departamento de Geologia, Instituto de
Computagdo, etc.

¢ CurriculumVitae - Representa os curriculos de todos os profissionais que
mantenham registro na Plataforma Lattes, tais como: pesquisadores, professores,
alunos de doutorado, alunos de mestrado e de graduacdo.

e ArtigoPublicado - Representa todos os artigos publicados pelo titular de um
determinado curriculo, em coautoria ou ndo.

¢ TrabalhoEvento - Representa todos os trabalhos publicados em eventos, no qual
o titular do curriculo seja autor ou coautor.

* AutorArtigo - Representa os coautores de um determinado artigo publicado.

e AutorTrabEvento - Representa os coautores de um determinado trabalho em

evento.

7z

O modelo de dados representa o fato de que uma determinada “Institui¢do” é
composta por “Unidades”. Estas, por sua vez, abrigam um conjunto de “CurriculumVitae”.
Um determinado “CurriculumVitae” redne (possivelmente vérios) “ArtigoPublicado” e
também “TrabalhoEvento”. Tanto “ArtigoPublicado” quanto “TrabalhoEvento” sdo descritos
por “AutorArtigo” e “AutorTrabEvento”, respectivamente. E oportuno informar que as
caracteristicas dos atributos que qualificam cada uma das entidades representadas foram
definidas a partir de sucessivos testes visando determinar ndo sé o formato, mas também o
tamanho e a obrigatoriedade. Nesse processo foi constatada a existéncia de vdrios atributos
com contetddo incompativel com o seu significado. Estas inconformidades estdo indicadas no

Capitulo 5.
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Para a implementacio do modelo, foi utilizado o software MySQL Workbench®. Esse
software é uma bancada integrada para desenvolvimento utilizando o SGBD MySQL. Trata-
se de uma ferramenta que disponibiliza funcionalidades destinadas a administragdo e projeto
de banco de dados, além de recursos para o desenvolvimento de modelos de dados, dentre
outros.

E importante ressaltar que essa versdo final do modelo de dados, tal como descrito,
além de possuir os atributos necessarios a realizacdo do mapeamento proposto, pode também
suportar uma ampla gama de experimentos voltados para analisar ndo s6 dados curriculares
como também gerar indicadores em funcdo das unidades detentoras de curriculos e, numa
amplitude maior, das institui¢des. Portanto, conforme mencionado anteriormente, o modelo

desenvolvido tem potencial para ser reutilizado em futuros experimentos académicos.

4.3 O PROCEDIMENTO DE POVOAMENTO DO BANCO DE DADOS

Os CL’s utilizados no experimento detalhado na Se¢do 3.3 foram obtidos
individualmente, de forma manual na prépria Plataforma Lattes, no formato XML. Esses
curriculos foram submetidos a um fluxo de processamento conforme o diagrama da Figura 8.
Num momento subsequente, quando as caracteristicas dos dados ji eram bem conhecidas, os
CL’s do corpo docente da UFF foram obtidos, no mesmo formato XML, junto a
Superintendéncia de Tecnologia de Informacdo da UFF (STI/UFF) e submetidos a0 mesmo
tratamento, de forma a viabilizar os experimentos finais. E oportuno ressaltar que nesse
momento houve a reestrutura¢io do banco de dados com o objetivo de incorporar os conceitos
de “Instituicao” e “Unidade”, conforme citado na Sec¢do 4.2.

O programa que gera scripts de insercdo foi desenvolvido na linguagem Java e acessa
0s CL’s no formato XML por meio da API SAX’. Seu desenvolvimento foi sucessivamente
ajustado em fungdo da identificagdo de novas caracteristicas dos dados a serem inseridos.
Vale destacar que, como forma de facilitar a identificacio e o tratamento de possiveis
interrup¢des no momento da carga no banco de dados, foi adotada a estratégia de gerar um
script de inser¢do no banco para cada 100 (cem) curriculos. Portanto, para povoar toda a base
de dados, foram gerados e executados 38 scripts de insercdo. Essa estratégia se revelou
eficiente na medida em que permitiu a identificacdo de varias inconformidades entre os dados

processados e o projeto fisico do banco de dados, principalmente no que diz respeito ao

¥ http://www.mysql.com/products/workbench/

° http://www.saxproject.org/
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tamanho dos atributos modelados.

Endereco de geracdo
Nome do Script R / Curriculos
Endereco dos arquivos de Entrada| CG€ra Script Baixados
> Insercao Dado
Usuario Limite de similaridade [Instituicdo e S Par, p
Unidade] . nsercgo

Script Gerado

Banco MySQL A
. c,(\Q
Vazio workbench " 02
\ NQ
Aplica Script
Comando de Execucdo Dagq,

T—— Banco MySQL

Povoado

Figura 8 — Diagrama de Carga

A versdo final do procedimento de geracdo do script de insercdo possui o seguinte

comportamento.

Inicio

Obter o endereco de geragdo do script;
Obter o nome do arquivo que conterd o script;
Obter o endereco de localizagdo dos curriculos de entrada no formato XML,;
Obter o limite de similaridade aplicdvel para a Unidade e para a Instituicio
Normalizar a codificagdo do arquivo de entrada para [UTF-8];
Abrir o primeiro arquivo de entrada;
Enquanto existir arquivo de entrada a ser processado;
Se Identificador Lattes ndo existir
Entdo:
Identificador Lattes € nome do arquivo de entrada (é sempre o identificador);
Fim se
Transformar o atributo Data da Ultima Atualizagdo para o formato “aaaammdd”;
Desmembrar o atributo Nome Citagdo em funcéo da existéncia do separador [;]. Gerar tantas instancias
quantos forem os nomes de citagao;
Colocar cada um dos atributos n@o nulos entre aspas;
Se Institui¢do ndo existir nos dados de entrada

Entdo:
Instituicdo € “Instituicdo ndo informada no curriculo relacionado”

Gravar inser¢do na tabela [Instituicao];
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Fim se
Se Instituig¢d@o existir na base de dados
Entéo:
Apropriar essa instancia encontrada na base de dados
Senao:
Se existir ocorréncia de Institui¢do com similaridade >= tolerancia informada para similaridade
Entdo:
Apropriar a Institui¢cdo encontrada por similaridade
Senio:
Apropriar a nova instancia de Institui¢cado
Gravar inser¢do na tabela [Instituicao];
Fim se

Fim se
Se Unidade ndo existir no elemento “CODIGO-UNIDADE” do arquivo de entrada E Unidade ndo

existir no elemento “CODIGO-ORGAO” do arquivo de entrada
Entao:
Unidade € “Unidade néo informada no curriculo relacionado”
Gravar inser¢do na tabela [Unidade];
Fim se
Se Unidade existir na base de dados, relacionada a Instituicio considerada
Entdo:
Apropriar essa instancia encontrada na base de dados
Senado:
Se existir ocorréncia de Unidade com similaridade >= tolerancia informada para similaridade
Entdo:
Apropriar a Unidade encontrada por similaridade
Senado:
Apropriar a nova instncia de Unidade
Gravar inser¢io na tabela [Unidade];
Fim se
Fim se
Gravar inser¢d@o na tabela [CurriculumVitae];
Gravar inser¢do na tabela [NomeCitacao];
Obter o primeiro Artigo Publicado;
Enquanto existir Artigo Publicado
Normalizar espago entre as palavras que formam os atributos [Nome do Periédico, Titulo do
Artigo];
Retirar possiveis espagos do atributo Numero do Fasciculo;
Retirar possiveis espagos do atributo Nimero do DOI;

Retirar possiveis aspas e/ou virgulas dos atributos [Nome do Periédico, Titulo do Artigo];
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Colocar cada um dos atributos ndo nulos entre aspas;
Gravar inser¢ao na tabela [ArtigoPublicado];
Obter Autor do Artigo Publicado;
Enquanto existir Autor do Artigo Publicado
Colocar cada um dos atributos ndo nulos entre aspas;
Gravar inserc@o na tabela [AutorArtigo];
Obter o préximo Autor do Artigo Publicado;
Fim Enquanto
Obter o préximo Artigo Publicado;

Fim Enquanto

Obter o primeiro Trabalho em Evento;
Enquanto existir Trabalho em Evento
Normalizar espago entre as palavras que formam os atributos [Titulo do Trabalho, Nome do
Evento, Titulo dos Anais];
Retirar possiveis aspas e/ou virgulas dos atributos [Titulo do Trabalho, Nome do Evento, Titulo
dos Anais];
Retirar possiveis espagos do atributo Nimero do Fasciculo;
Retirar possiveis espagos do atributo Nimero do DOI;
Se o total de caracteres do atributo Ano de Realiza¢cdo do Evento for diferente de 4
Entéo:
Considerar o atributo Ano de Realizagdo como nulo;
Fim se
Colocar cada um dos atributos ndo nulos entre aspas;
Gravar insercdo na tabela [TrabalhoEvento];
Obter Autor do Trabalho em Evento;
Enquanto existir Autor do Trabalho em Evento
Colocar cada um dos atributos ndo nulos entre aspas;
Gravar inser¢do na tabela [AutorTrabEvento];
Obter o préximo Autor do Trabalho em Evento;
Fim Enquanto
Obter o préximo Trabalho em Evento
Fim Enquanto
Obter o préximo arquivo de entrada a ser processado;

Fim Enquanto
Fim
Esse procedimento de geracdo do script de insercdo inicia com a obtencdo dos

seguintes argumentos de entrada: endereco de gerag¢@o do script, nome do arquivo que conterd

o script, endereco dos arquivos XML contendo os CL’s a serem processados e o limite de
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similaridade aceitdvel tanto para a “Instituicdo” quanto para a “Unidade”. A seguir os dados
sdo normalizados para a codificagio UTF-8'" ¢ o procedimento entdo percorre todos os
arquivos XML, acessando-os no endereco informado. O procedimento assegura
obrigatoriamente a identificacdo do CL por meio da apropriacdo do nome do arquivo como o
identificador Lattes, pois foi observado que esse atributo ndo é informado em muitos
curriculos. E importante informar que os nomes de citacio compdem um tnico atributo no
arquivo de entrada. Esse fato exigiu um tratamento adicional para desmembrar todos os
nomes de citacdo informados pelo titular do CL, de forma a manter a normaliza¢do do modelo
de dados.

A seguir o procedimento acessa o elemento “ENDERECO-PROFISSIONAL” para
apropriar tanto a instituicdo quanto a unidade. Caso a instituicdo néo tenha sido informada, o
procedimento considera a instituicdo inexistente gerando uma instancia com o texto
“Institui¢do ndo informada no curriculo relacionado”. Na hipdtese da instituicdo ter sido
informada, o procedimento verifica se essa instncia existe cadastrada na base de dados. Se
existir entdo essa instdncia € considerada para estabelecer a relacdo com a tabela de
“Unidade”. Caso contrario, € calculada a similaridade entre a instituicdo informada e as
instituicdes existentes na base de dados. A ocorréncia mais similar é apropriada, desde que a
similaridade seja maior ou igual ao limite de similaridade informado no inicio do
procedimento. Se o limite de similaridade ndo for satisfeito, entdo o procedimento considera a
instancia da institui¢do informada no CL como uma nova tupla a ser inserida na base de dados
e efetiva a inser¢do. Logo apds, o procedimento verifica se a unidade foi informada
analisando primeiramente o atributo “CODIGO-UNIDADE”, do mesmo elemento
“ENDERECO-PROFISSIONAL”. Caso este atributo esteja nulo, o atributo “CODIGO-
ORGAOQO?” serd verificado. Esse comportamento foi adotado devido ao fato de a unidade ser
informada tanto no primeiro atributo referenciado quanto no segundo. Se ainda assim ndo
existir conteido, o procedimento assume a inexisténcia da unidade atribuindo o texto
“Unidade ndo encontrada no curriculo relacionado”. Se a unidade tiver sido informada, entio
o procedimento verificard se essa instincia existe cadastrada na base de dados, associada a
instituicdo anteriormente tratada, considerando-a previamente cadastrada, caso exista. De
outra forma, o procedimento verificard a unidade mais similar existente na base de dados e
apropriard a mais similar, desde que a similaridade seja igual ou superior ao limite informado.

Nio existindo similaridade aceitdvel, o procedimento fard a inser¢do de uma nova unidade a

'% http://www.unicode.org/
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partir dos dados apropriados. E conveniente esclarecer que o comportamento tanto para a
insercdo da instituicdo quanto para a inser¢do da unidade tem por objetivo evitar a inser¢ao de
ocorréncias em duplicidade nessas respectivas tabelas.

Todos os “Artigos Publicados” e “Trabalhos em Eventos” sdo entdo acessados e os
atributos de interesse recebem um tratamento especificamente definido para garantir a
uniformidade da representagdo e evitar possiveis rejeicdes devido a restricdes impostas pelo
banco de dados. E assegurado somente um espago entre as palavras que compdem Os
atributos: titulo do artigo, titulo do trabalho, nome do periédico, nome do evento e titulo dos
anais. Possiveis aspas, virgulas e barras existentes também sdo retiradas desses atributos.
Adicionalmente, s@o retirados quaisquer espagos existentes nos atributos nimero do fasciculo

e numero do DOI.

4.4 CONSIDERACOES FINAIS

Este capitulo detalhou a infraestrutura computacional desenvolvida para suportar o
mapeamento de que trata essa dissertacdo. A especificagdo e o desenvolvimento dessa
infraestrutura foram realizados levando em consideracdo a possibilidade de reutilizacdo desse
recurso como forma de facilitar a realizacdo de futuros experimentos de natureza andloga a
desse trabalho. Atualmente existe uma proliferacdo crescente de dados resultantes de
experimentos académicos e também de dados gerados para subsidiar pesquisas cientificas.
Esse fato desperta o interesse para uma reflexdo, considerada oportuna, no sentido de se
aperfeicoar o reuso desses dados com o objetivo de reduzir o tempo despendido na preparacio
de futuros ambientes computacionais e, consequentemente, aumentar o tempo dedicado ao

experimento cientifico propriamente dito.
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CAPITULO 5 - RESULTADOS EXPERIMENTAIS

5.1 INTRODUCAO

Os capitulos anteriores detalharam o processo de desenvolvimento destinado a
realizacdo do mapeamento de que trata essa dissertagdo. Entretanto, a andlise dos resultados
experimentais obtidos é de fundamental importincia para verificar a efetividade desses
resultados como forma de responder a questdo enunciada na Secdo 1.2, qual seja: As técnicas
e métodos adotados no processo de desambiguacdo e deduplicacdo em bibliotecas digitais,
guardadas as especificidades, sdo efetivos na verificacdo de inconsisténcias na Plataforma
Lattes?

A andlise dos resultados obtidos em sucessivas execugdes com variagdes tanto dos
limites de similaridade quanto de volume da base de dados indicam um resultado bastante
satisfatério. Contudo, esses sucessivos experimentos evidenciaram a necessidade de um
amparo mais consistente visando identificar um limiar ideal de similaridade. Essa necessidade
também estd alinhada com o sentido de acentuar a abordagem sistemdtica e os niveis de
controle requeridos por um trabalho académico, tal como preconizado por Scalaton e Garcia
(2014) quando afirmam que um experimento controlado é aquele em que acontece a
investigacdo de uma hipétese supondo-se uma relagdo causal entre caracteristicas de interesse
do fendomeno em estudo. Essa relag@o causal deve ser mapeada em varidveis de forma a que se
possam aferir os resultados obtidos. Além do mais, essas varidveis de controle devem ser
criteriosamente manipuladas visando sempre a geracdo de resultados que possibilitem
conclusdes corretas. Seguindo esse preceito, foi desenvolvido um procedimento
complementar visando avaliar a sensibilidade dos limiares de similaridade para os segmentos
do CL abrangidos por esse trabalho. Em um momento subsequente o MIS foi gerado tendo
como limites de similaridade os valores indicados pelo teste de sensibilidade.

Os resultados experimentais obtidos foram apurados em cada um dos segmentos
abrangidos por essa dissertacdo e, num momento seguinte, foi feita a totalizacdo desses
resultados, originando a apuracdo global da Universidade Federal Fluminense.

O ambiente de hardware, sobre o qual os experimentos foram desenvolvidos, foi
composto por um computador com um processador INTEL(R) CORE(TM) 17 4500-U,
memoria RAM de 8 GB, SO Windows 8.

O restante desse capitulo estd estruturado da seguinte forma. A Secdo 5.2 apresenta

detalhes da fase de andlise preliminar dos dados de entrada. A Secdo 5.3 discute o teste de
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sensibilidade realizado com a intenc¢do de aumentar a efetividade dos experimentos finais. A
Secdo 5.4 discute detalhadamente os resultados finais obtidos, discriminando-os para cada um
dos segmentos abrangidos e totalizando a instituicdo analisada. A Secdo 5.5 apresenta
possiveis ameacas a validade dos resultados obtidos, identificadas no decorrer do
desenvolvimento dos experimentos e, por fim, a Secdo 5.6 tece consideracdes finais sobre o

capitulo.

5.2 ANALISE PRELIMINAR DOS DADOS

Conforme informado na Sec¢éo 4.3, a versao final da base de dados € composta pelos
CL’s de todos os docentes da UFF. Esses dados foram obtidos junto a Superintendéncia de
Tecnologia de Informacdo (STI) da UFF. A Tabela 6 apresenta o volume de dados para cada
uma das tabelas na versdo final da base de dados.

Tabela 6 — Caracteristica de volume das tabelas

oo . . nome artigo trabalho autor autortrab
Instituicio | unidade | curriculumlattes . . .
citacao publicado evento artigo evento
294 797 3.805 7.158 50.574 95.425 184.034 328.492

Inicialmente esses novos curriculos recebidos foram submetidos a uma andlise
preliminar com a intensdo de se identificar possiveis conteidos com caracteristicas nao
previstas pela andlise investigativa tratada na Secdo 3.3. Foram verificados totais expressivos
de contetido nulo em alguns atributos, conforme apresentado na Tabela 7 e Tabela 8. E
importante frisar a grande quantidade de registros com o atributo “nrDoi” nulo nos dois
segmentos abrangidos, quais sejam 78,27% em ‘“Artigos Publicados” e 99,30% em
“Trabalhos em Eventos”. Foram também localizados 67 registros no segmento ‘“Artigo
Publicado” com o contetido do atributo “Ano Publicacdo” igual a 1900. Enquanto que no
segmento “Trabalhos em Eventos” foram localizados 3.714 registros com o atributo “Ano
Realizagdo” também igual a 1900. Logo, € aceitavel considerar essas ocorréncias também
como inconsisténcias devido a impossibilidade dos respectivos autores terem redigido essas
obras nesse ano.

Tabela 7 — Totais de registros com respectivo atributo nulo (Artigos Publicados)

Ano .. . Pgs Inicial e
Nr Volume Publicacdo Pg Inicial Pg Final Final Nr DOI Nr ISSN
2.154 0 1.845 6.494 1.842 39.582 5.415
(4,26%) (3,65%) (12.84%) (3,64%) (78,27%) (10,71%)

Tabela 8 — Totais de registros com respectivo atributo nulo (Trabalhos em Eventos)

Nr Volume Ano | b nicial | PgFinal | PSS Imiciale | o Nr ISBN
Realizacio Final
65.022 0 56.217 62.493 56.066 94.754 81.849
(68,14%) (5891%) | (6549%) | (58,75%) (99,30%) | (85,77%)
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Foram também identificados alguns contetidos considerados em desconformidade com
o sentido semantico do respectivo atributo. A Tabela 9 e a Tabela 10 apresentam alguns

exemplos dessas inconformidades nas colunas intituladas “Nr Pédgina Inicial” do segmento

“Artigo Publicado” e “Trabalhos em Eventos”, respectivamente.

Tabela 9 - Exemplo de inconformidade em conteiido (Artigo Publicado)

Nitronylnitroxide

Titulo do Artigo Nr Pégina Inicial | Nr Pagina

Final

Effect of Plasma Toroidal Flows on Poloidal Ion Rotation and HC Condutivity in Edge 29200022222

Plasmas of Tokamaks

Estimating the Extent of Underreporting of Mortality among HIV-Infected Individuals 101007190827070

in Rio de Janeiro, Brazil

Laparoscopic Partial Nephrectomy Under Warm Ischemia Reduces the Glomerular 120104064747007 | 710

Density in a Pig Model

Cranial Pole Nephrectomy in the Pig Model: Anatomic Analysis of Arterial Injuries in 120221104407005

Tridimensional Endocasts

Magnetic Mn and Co Complexes with a Large Polycyclic Aromatic Substituted 120222092334008 | 3145

Os arquitetos e o patrimonio

http://www.comc

Um autor necessario, um romance de urgéncia: acerca de O AMOR E FODIDO, de
Miguel Esteves Cardoso

http://www.crit

Augusto Malta e Marc Ferrez: Olhares sobre a construcdo de uma metrépole

http://www.deze

Restrictions on the Use Cadmium Coating in Industries

http://www.ejou

SOBRE A ATIVIDADE DO PENSAMENTO E A BANALIDADE DO MAL EM
HANNAH ARENDT

http://www filo

Tabela 10 — Exemplo de inconformidade em conteiido (Trabalho em Evento)

Titulo do Trabalho em Evento Nr Pagina Inicial NrFI.’ég:na

inal

Alter.natlve photoinitiators: stress reduction while maintaining DC and crosslink Abstract 0133

density.

Operagdes Fundamentais: Ideias, Significados e Algoritmos 3608_2062_ID

Flr.nt'e Elemept $1mulat10n of a 2-D Non-Linear Heat Transfer Problem using a |Eduardo D. Cor

Minimum Principle

A Trajetéria da Seguridade e da Assisténcia Social vista a Partir do Desenvolvimento retrabalho1063

do Beneficio de Prestacdo Continuada (BPC)

O papel das institui¢des de ensino superior junto a unidades de conservagdo T13_0606_3259

Rerpogao de Rodamina B de Efluentes Industriais Empregando Espumas de p. AB-059-20

Poliuretano.

Mechanical and Thermal Properties of Graphene Nanomeshes opl.201.186

Avaliagao dos fatores de risco para o desenvolvimento da cérie da primeira infancia Abstr. PB058

Effect of the LASER preparation on the hybrid layer thickness Abstract 1526

Un Motor sin Rodamientos Controlado con DSP paper 08-12.plp Il) gppe; 08-

E muito importante ressaltar a quantidade significativa de curriculos que ndo possuem
a “Universidade Federal Fluminense” como instituicdo a que pertencem, mas sim diversas
outras, conforme informado pela Tabela 11. Lembrando que a base de curriculos fornecida

pelo STI/UFF abrange todo o corpo docente da UFF e, portanto, todos esses curriculos
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deveriam mencionar a UFF como instituicdo. Adicionalmente, foi também notada a existéncia
de varias unidades vinculadas a UFF com uma quantidade duvidosa de CL associado. Por
exemplo, varias unidades possuem somente um CL vinculado. Alguns CL’s também estdo

vinculados a unidades inexistentes.

Tabela 11 — Totais de Curriculos Lattes

Instituicoes
UFF Outras
2.733 1.072
(71,83%) (28,17%)

5.3 O TESTE DE SENSIBILIDADE

Conforme citado anteriormente, o teste de sensibilidade foi considerado necessario
para possibilitar a identificacdo do limiar ideal de similaridade para o titulo do artigo/ evento e
para o nome do coautor visando aumentar a efetividade do mapeamento de inconsisténcia.
Esses dois atributos sdo considerados fundamentais para o mapeamento, pois o nome do
coautor é o argumento central de busca para a localiza¢do do coautor por similaridade e o
titulo do artigo/evento também € o principal argumento de consulta para a sua localizagdo por
similaridade no CL de um determinado coautor.

A busca por um limiar de similaridade que garanta a maior efetividade na execucio
dos experimentos implica na obtencdo de uma métrica de precisdo e de uma métrica de
cobertura. Entretanto a necessidade de se combinar a maior precisdo com a maior cobertura,
visando a obtencdo da maior efetividade, é traduzida pela média harmonica dessas duas
medidas, a qual é denominada de F-Measure. Portanto, os limiares de similaridade mais
efetivos para os atributos considerados serdo indicados pelo maior F-Measure (HAN;
KAMBER; PEI, 2012).

Pelo fato da geragdo do gabarito do experimento exigir uma atividade de conferéncia
visual, para a realizacdo do teste de sensibilidade optou-se por considerar um subconjunto dos
dados contendo 43 CL’s de professores credenciados na pés-graduagdo do IC/UFF. A Figura
9 apresenta o procedimento executado para a geragdo dos gabaritos para os dois segmentos
tratados.

O procedimento de geracido do mapa para a obten¢do do gabarito foi derivado do MII
e tem o objetivo de gerar um mapa contendo os registros referentes as tentativas de
localizacdo bem sucedidas (positivos) e outro mapa contendo os registros referentes as

tentativas de localizacdo mal sucedidas (negativos). Para esse procedimento foram adotados
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limiares baixos de similaridade, a saber: 50% para o titulo do artigo/evento e 55% para o
nome do coautor.

Esses mapas gerados para conferéncia detalham, para cada CL, os resultados
encontrados em relacdo a localizacdo de cada CL de coautor e também o respectivo titulo do
artigo ou trabalho em evento, conforme o segmento em processamento. Dessa forma é
possivel, por meio de uma cuidadosa conferéncia visual, identificar a assertividade do
processamento e, ainda por meio manual, corrigir os falsos positivos e falsos negativos
encontrados. Cabe esclarecer que falsos positivos sdo aquelas localizacdes de publicagdes
consideradas como falsas e os falsos negativos sdo aquelas tentativas de localizagdo sem
sucesso e que a analise visual identifica como falsas, ou seja, a publicagéo existe.

Para a geracdo do gabarito os falsos positivos transformam-se em verdadeiros
negativos e os falsos negativos transformam-se em verdadeiros positivos. O resultado final
dessa conferéncia gera os dados para povoar quatro tabelas de gabarito para os segmentos
tratados. O gabarito € composto de duas tabelas para cada segmento do CL em estudo. Uma

para as ocorréncias positivas encontradas e outra para as negativas.

Limiar Baixo de Similaridade [ Gera Mapa

pora Negativosp
Gabarito Conferéncia
——>| Positivosp
Conferéncia
Conferéncia [
Visual Positivos Confaridos

Gabanto
Positivos

Negativos

Figura 9 — Procedimento de geracio do gabarito
O procedimento de geracdo da matriz de sensibilidade é executado conforme
informado na Figura 10. Essa matriz retne o resultado de vérias execugdes de uma versdo do

MII adaptada para comparar e quantificar cada uma das verificagdes realizadas em relagdo ao
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gabarito, gerando os dados necessarios para o cilculo das medidas de precisdo e cobertura. A

adaptacio realizada no MII implementa o seguinte comportamento.

Inicio

Obter dados de entrada

Obter CL para verificagdo

Enquanto existir CL para verificagdo

Obter publicagio

Enquanto existir publicagdo

Obter coautor

Enquanto existir coautor, desde que diferente do titular do CL sendo verificado

Se houve a localizag¢do do CL do coautor

Entao:

Senao:

Fim se

Se houve a localizac@o da publicag¢do

Entao:

Senao:

Fim se

Se o Gabarito de positivos contiver a associacdo entre o CL sendo
verificado, o coautor e a publicacdo
Entao:
Incrementar o contador de verdadeiro positivo
Sendo:
Incrementar o contador de falso positivo

Fim se

Se o Gabarito negativo contiver a associagdo entre o CL sendo
verificado, o coautor e a publicagio
Entéo:
Incrementar o contador de verdadeiro negativo
Sendo:
Incrementar o contador de falso negativo

Fim se

Se o Gabarito negativo contiver a associacdo entre o CL sendo verificado, o

coautor e a publicacio

Entao:

Senao:

Fim se

Incrementar o contador de verdadeiro negativo

Incrementar o contador de falso negativo
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Fim enquanto
Fim enquanto

Fim enquanto

Fim do procedimento

O procedimento inicia solicitando o limite inferior de similaridade para o titulo do
artigo/evento e para o nome do coautor; a seguir ¢ informado o valor de incremento a ser
aplicado ao limite de similaridade, o total de iteracdes e o nome do arquivo de saida (contendo
os dados da matriz).

A realizacdo do teste iniciou com um limite inferior de similaridade no valor de 40%.
Esse valor inicial foi incrementado do valor de 0.05% em iteracdes sucessivas e o ultimo
limiar de similaridade avaliado foi 90% tanto para o titulo do artigo/evento quanto para o

nome do coautor.

Gabarnto
Positivo

Limite inferior d2 Similaridade (Titulo
artigo/eventoe Nome Coautor)

v

Incrementodo limite da similaridade

Total de iteracdes Gera Matriz Gabarnito
T Sensibilidade Negativo

v

Matniz
Sensibilidade

Figura 10 — Procedimento de geracio da matriz de sensibilidade

Apé6s a obtencdo dos dados de entrada, o procedimento inicia o processo de
mapeamento conforme o MII adaptado. Essa adaptacdo foi realizada para acessar as tabelas
contendo os gabaritos de positivos e negativos, de tal forma que, para cada localizacdo de um
curriculo de coautor em uma determinada publicagdo, o procedimento verifica no gabarito se
o titular do CL, considerando a publicacdo em andlise, existe associado ao coautor. Se existir
entdo um contador de localizagdo de verdadeiros positivos € incrementado. Caso contrério,

um contador de falsos positivos é incrementado. Caso um determinado curriculo de coautor,
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em uma determinada publicacdo, ndo seja localizado, o procedimento busca identificar esses
dados no gabarito de negativos. Se existir, entdo o contador de verdadeiros negativos é
incrementado. Caso contrario, o contador de falsos negativos € incrementado.

A Tabela 12 apresenta os valores mais expressivos da matriz de sensibilidade gerada
para o segmento “Artigos Publicados”, a qual indica como os mais efetivos os limiares de
similaridade de 55% para o titulo do artigo e 50% para o nome de coautor. Esses limiares
produziram um F-Measure de 0,9548. Os valores mais expressivos da matriz de sensibilidade
do segmento “Trabalhos em Eventos” sdo apresentados na Tabela 13, onde é possivel
verificar como os mais efetivos os limiares de 65% para o titulo do trabalho em evento e 55%
para o nome do coautor. Esses percentuais produziram um F-Measure de 0,9130. Esses sdo os
limiares de similaridade aplicados na execugdo do experimento final abrangendo toda a base
de docentes da UFF. As matrizes de sensibilidade com todos os valores apurados sdo

apresentadas no ANEXO B.

Tabela 12 — Matriz de Sensibilidade (Artigos Publicados)

Analise de sensibilidade para os limites informados de similaridade - ARTIGOS PUBLICADOS
Similal.'idade Similaridade Verd:i\(!eiro Fa.ls.o Verdad.eiro Fals? Precisio Recall F1-
Artigo Coautor Positivo Positivo | Negativo | Negativo Measure
0.55 0.40 349 6 1.889 27 0,983099 | 0,928191 | 0,954856
0.55 0.45 349 6 1.889 27 0,983099 | 0,928191 | 0,954856
0.55 0.50 349 6 1.889 27 0,983099 | 0,928191 | 0,954856
0.55 0.55 348 6 1.890 27 0,983051 | 0,928000 | 0,954733
0.50 0.40 349 7 1.888 27 0,980337 | 0,928191 | 0,953552
0.50 0.45 349 7 1.888 27 0,980337 | 0,928191 | 0,953552
0.50 0.50 349 7 1.888 27 0,980337 | 0,928191 | 0,953552

Tabela 13 — Matriz de Sensibilidade (Trabalhos em Eventos)

Analise de sensibilidade para os limites informados de sensibilidade - TRABALHOS EM EVENTOS

Similaridade | Similaridade Verd:.u.leiro Fa.ls.o Verdad.eiro FalsP Precisio Recall F1-
Trabalho Coautor Positivo Positivo | Negativo | Negativo Measure
0.65 0.55 1.192 96 6.784 131 0,925466 | 0,900983 | 0,913060
0.55 0.55 1.205 119 6.764 115 0,910121 | 0,912879 | 0,911498
0.60 0.55 1.194 108 6.773 128 0,917051 | 0,903177 | 0,910061
0.65 0.60 1.181 96 6.784 142 0,924824 | 0,892668 | 0,908462
0.50 0.50 1.219 148 6.738 98 0,891734 | 0,925588 | 0,908346
0.55 0.60 1.194 118 6.765 126 0,910061 | 0,904545 | 0,907295
0.50 0.45 1.220 154 6.731 98 0,887918 | 0,925645 | 0,906389
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5.4 ANALISE DOS RESULTADOS OBTIDOS

Os resultados obtidos na andlise preliminar, conforme a Secdo 5.2, indicaram uma
expressiva quantidade de unidades contendo somente um CL associado e um total de 227
unidades com menos de 10 CL’s vinculados. Esse fato pde em divida a composi¢cao dessas
unidades e, por essas quantidades de CL ndo serem razodveis, foi adotado um critério de corte
de forma que o experimento final executado abrangesse somente unidades com 10 (dez) ou
mais CL’s. Seguindo essa premissa, foi emitido um MIS para cada unidade contendo 10 ou
mais CL’s, totalizando 59 MIS emitidos e 2147 CL’s analisados. Nesse processo foram
aplicados os limiares de similaridade indicados pelo teste de sensibilidade realizado para cada
segmento do CL abrangido. Os dados mapeados, referentes a cada unidade, foram
consolidados em fung¢do de um conceito existente no organograma da institui¢do UFF"!
denominado “Unidade de Ensino”. Esse conceito, conforme o ANEXO C, abriga vdrias
unidades que foram mapeadas pelo experimento final. Dessa forma, ndo s6 é esperada maior
expressividade na apresentagdo desses resultados, como também € apresentada uma
associacdo entre os dados curriculares e a estrutura organizacional da instituicio mapeada
(UFF).

E oportuno ressaltar que algumas unidades mapeadas ndo existem nesse citado
organograma. Contudo sempre foi possivel classificd-las em uma das “Unidades de Ensino”
por meio da adoc¢do de um critério subjetivo de afinidade funcional. Como exemplo cita-se o
“Departamento de Ciéncia da Computacdo”. Essa unidade, apesar de ndo existir no
organograma da UFF, possui afinidade funcional com a unidade “Instituto de Computagio”.
Portanto foi classificada na Unidade de Ensino “Campus da Praia Vermelha”. O ANEXO D
apresenta a composicdo de cada uma das unidades de ensino, em relacdo as unidade tratadas

pelo MIS.

5.4.1 RESULTADOS OBTIDOS EM ARTIGOS PUBLICADOS

Com o objetivo de seguir a estrutura do MIS (veja a Secdo 3.7), os respectivos MIS
emitidos com os limiares de similaridade indicados pelo teste de sensibilidade, inicialmente
foram consolidados em fung¢@o dos resultados obtidos em relacdo a forma com que os artigos
publicados foram localizados. A Tabela 14 apresenta as consolida¢des classificadas em ordem

decrescente do percentual de localizagdo por similaridade. Esse percentual de localizacio é

' http://www.uff.br/sites/default/files/images/organogramarelatoriogestao.png
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calculado, para cada método de localizagdo, em funcdo do total de publicacdes em cada
unidade de ensino considerada.

E possivel observar que o método de localizacdo por similaridade foi mais efetivo na
unidade de ensino “Unidades Isoladas de Niter6i”. E vilido também observar que o
percentual de localizag¢do de artigos publicados pelo titulo se mantém razoavelmente préximo
ao percentual de localizacdo por similaridade em praticamente todas as unidades de ensino.
Esse fato, considerando os percentuais apresentados, sugere baixa qualidade no
preenchimento do titulo do artigo publicado, ndo obstante os razodveis percentuais obtidos
nas localizacdes por similaridade. E importante destacar que em condi¢des ideais os artigos

publicados deveriam ser localizados sempre pelo titulo, em um CL de coautor.

Tabela 14 — Localizacido de Artigos Publicados por Unidade de Ensino UFF

Localizacao de Artigos Publicados por Unidade de Ensino da UFF
Total de Localizacio Localizacao
Nome da Unidade de Ensino Artigos elo T tﬁlo por Total
Publicados P Similaridade
UNIDADES ISOLADAS DE 7821 1.862 2.075 3.937
NITEROI ’ (23,81%) (26,53%) (50,34%)
p 875 695 1.570
ORGAOS SUPLEMENTARES 2.639 (33.16%) (26.34%) (59.49%)
CAMPUS DO 6.096 1.971 1.506 3.477
VALONGUINHO ’ (32,33%) (24,70%) (57,04%)
CAMPUS DA PRAIA 6.621 2.270 1.513 3.783
VERMELHA ’ (34,28%) (22,85%) (57,14%)
444 227 671
UNIDADES DO INTERIOR 2.257 (19,67%) (10,06%) (29,73%)
¢ 878 599 1.477
CAMPUS DO GRAGOATA 7.263 (12.09%) (8.25%) (20.34%)

Os totais apresentados pela Tabela 15 permitem avaliar a efetividade de cada um dos
métodos adotados para localizar um determinado coautor no segmento em consideragao.
Esses dados sdo apresentados em ordem decrescente do percentual de localizacdo de
coautores pelo método que aplica a cldusula “like” (recurso da linguagem SQL) combinada
com um tratamento de similaridade (veja o MIS na Se¢do 3.7) e sdo apresentados, da esquerda
para a direita, seguindo a ordem de aplicac@o pela heuristica, tal como explicitado na Secdo
3.4.

E importante ressaltar que as localizagdes de coautores pelo nome e pelo identificador

Lattes representam os métodos mais precisos de localizacdo. Entretanto é notdrio o baixo
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percentual de localizagdo de coautores pelo nome. Esse fato demonstra a baixa qualidade no
preenchimento desse atributo pelos titulares dos curriculos, apesar das apropriagdes por
similaridade. Outro fato que chama a atencdo é o baixo percentual de localizacdo pelo
identificador Lattes, lembrando que esse atributo sempre € preenchido com o nome do
arquivo de entrada para a geragdo do script de carga no banco de dados. A combinagdo desses
fatos sugere que os artigos publicados possuem uma baixa taxa de coautores pertencentes a
instituicdo analisada, ou seja, a UFF.

A localizacdo pelo nome de citacdo, apesar do baixo percentual, demonstra uma
relativa uniformidade de apropriacdo entre as unidades de ensino e comprova a assertividade
desse método na heuristica desenvolvida.

O expressivo percentual de localiza¢do pela combinagdo da cldusula “like” com um
tratamento de similaridade pode se justificar pela apropriag¢do de falsos positivos, ndo obstante

a aplicagdo de limiares de similaridade recomendados pelo teste de sensibilidade.

Tabela 15 — Localizacoes de Coautores por Unidade de Ensino UFF

Localizaciao de Coautores por Unidade de Ensino da UFF - ARTIGOS PUBLICADOS
N N Localizacao | Localizacdo
Unidade de Ensino Totalde | Localizacao | Localizacao pelo Nome por Like/ Total
Coautores | pelo Nome | pelo Id Lattes oo~ oo .
Citacao Similaridade
ORGAOS 0.881 826 586 138 3.493 5.043
SUPLEMENTARES ) (8,36%) (5,93%) (1,40%) (35,35%) (51,04%)
}Jslg]?AA]?/ESSDE 21227 3.263 892 212 7314 11.681
NITEROI (15,37%) (4,20%) (1,00%) (34,46%) (55,03%)
CAMPUS DO 10251 792 453 178 3.336 4.759
GRAGOATA ) (7,73%) (4,42%) (1,74%) (32,54%) (46,42%)
UNIDADES DO 4826 444 183 59 1.270 1.956
INTERIOR ) (9,20%) (3,79%) (1,22%) (26,32%) (40,53%)
CAMPUS DO 17.991 1.896 1.406 515 4.289 8.106
VALONGUINHO ) (10,54%) (7,82%) (2,86%) (23,84%) (45,06%)
A0S DA 21450 1.558 1.891 280 3.289 7.018
VERMELHA (7,26%) (8,81%) (1,30%) (15,33%) (32,70%)

A Tabela 16 informa os totais de inconsisténcias verificadas em cada uma das
unidades de ensino, classificados em ordem decrescente pelo total de inconsisténcias de cada
unidade. Logo abaixo de cada total de inconsisténcia é apresentado o respectivo percentual de
inconsisténcia em relagdo ao total de coautores existentes na respectiva unidade de ensino.
Com esses dados € possivel concluir pela maior incidéncia da inconsisténcia do tipo “Artigo
ndo encontrado em Coautores”. Esse fato pode se justificar por uma apropriacdo indevida de
coautor, caracterizando falsos positivos na identificagdo do CL de coautores. Vale lembrar
que as verificagdes de inconsisténcias ocorrem a partir da localizag@o de artigos publicados no

CL de coautores. Portanto a apropriacdo indevida de um CL de coautor certamente
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influenciard no aumento desse tipo de inconsisténcia. Outro fato a destacar refere-se ao baixo
percentual de inconsisténcia do tipo “Nr DOI diferente”. Esse resultado estd fortemente
influenciado pela baixa taxa de preenchimento desse atributo na base de dados, conforme
apresentado na Tabela 7.

A inconsisténcia do tipo “Nr ISSN diferente” apresenta um baixo percentual de
incidéncia, considerando que o atributo “Nr ISSN” possui apenas 10,71% de contetido nulo,
conforme a mesma Tabela 7. Porém, em uma andlise sob outra perspectiva, é aceitavel
considerar esse percentual de conteddo nulo bastante expressivo tendo em vista o fato de esse
atributo ser muito importante para a identificacdo de publicagdes relacionadas a esse

segmento.

Tabela 16 — Inconsisténcias por Unidade de Ensino — Artigos Publicados

Totais de Inconsisténcias por Unidade de Ensino UFF - Artigos Publicados
Artigonao | Titulo Paginas
. Total de | Total de |encontrado| periédico | OT%™ | Apo | Nr e i il ou| Nr DOI | Nr ISSN Total
Nome da Unidade - coautoria|publicacio| volume . . Total . ~
CL |coautores em nao )y . ) final) [diferente|diferente Verificacdes
. diferente | diferente | diferente | .
coautores |localizado diferentes
UNIDADES
7744 141 995 60 637 1.388 13 483 11.461

g?rLE;OD?S DE 45 21227 (36,48%) | (0,66%) | (4,69%) | (028%) | (3,00%) | (6,54%) | (0,06%) | (2,28%) |(53,99%) 128929
ORGAOS 152 0,881 3473 73 461 33 266 552 6 252 5.116 59761
SUPLEMENTARES ) (35,15%) | (0,74%) | (4,67%) | (033%) | (2,69%) | (5.59%) | (0,06%) | (2,55%) |(51,78%) )
UNIDADES DO 251 4141 1.285 24 161 15 131 216 2 120 1.954 21962
INTERIOR ’ (31,03%) | (0,58%) | (3,89%) | (036%) | (3,16%) | (5.22%) | (0,05%) | (2,90%) |(47,19%) ’
CAMPUS DO 53 10251 3282 47 512 33 223 565 12 158 4.832 58,940
GRAGOATA ) (32,02%) | (046%) | (4,99%) | (032%) | (2,18%) | (5,51%) | (0,12%) | (1,54%) |(47,14%) )
CAMPUS DO 399 19384 4.327 154 1.233 93 564 1.100 35 455 7.961 08,928
VALONGUINHO ) (22,32%) | (0,79%) | (6,36%) | (048%) | (291%) | (5,67%) | (0,18%) | (2,35%) |(41,07%) )
CAMPUS DA 67 2139 3.197 183 1.485 84 498 1.154 55 496 7.152 09,991
PRAIA VERMELHA ) (1494%) | (0.86%) | (6,94%) | (039%) | (2,33%) | (5,39%) | (026%) | (2,32%) |(33,43%) )

Considerando que os resultados obtidos no teste de sensibilidade possuem
proporcionalidade em relagdo a totalidade dos dados utilizados como entrada para o
experimento, as medidas de precisdo e cobertura foram aplicadas aos totais de inconsisténcias
com o objetivo de obter os valores da precisio e da cobertura dos resultados obtidos.
Observando os dados apresentados pela Tabela 17, os quais estdo classificados em ordem
decrescente do valor da projecdo da cobertura, é aceitivel concluir que o experimento
realizado nesse segmento do CL apresenta uma efetividade bastante significativa. Os totais de
inconsisténcias obtidos expressam uma cobertura de 92,81% e os valores apresentados na
coluna “Proje¢do cobertura” projetam os totais de inconsisténcia em um cenério de 100% de
cobertura para a projecdo de precisdo obtida.

Os valores apresentados na coluna “Projecdo precisdo” expressam o total de

inconsisténcias, considerando a precisio obtida pelo teste de sensibilidade, qual seja 98,30%.
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Significa dizer que, do total de inconsisténcias encontradas, o teste de sensibilidade estima
que 98,30% podem ser consideradas verdadeiras e esse valor resultante possui 92,81% de
cobertura. Sendo assim, é aceitdvel a projecdo de que esse segmento do CL em estudo
apresenta os totais de inconsisténcias indicados pela coluna ‘“Projecdo cobertura”.
Complementando esse raciocinio, ainda € possivel concluir que esse alto percentual de
cobertura associado a um alto percentual de precisdo, conforme apresentado, sdo indicativos

de que esse segmento do CL apresenta alta taxa de inconformidade.

Tabela 17 — Medidas de precisao e cobertura — Artigos Publicados

Projecao das medidas de precisao e cobertura por Unidade de Ensino UFF - Artigos Publicados
. . Total Projecao Precisao Projecao Cobertura
Unidade de Ensino Inconsisténcia (Precision = 98,30%) (Recall = 92,81%)
UNIDADES ISOLADAS DE NITEROI 11.461 11.266,16 12.138,95
CAMPUS DO VALONGUINHO 7.961 7.825,66 8.431,92
CAMPUS DA PRAIA VERMELHA 7.152 7.030,42 7.575,06
ORGAOS SUPLEMENTARES 5.116 5.029,03 5.418,63
CAMPUS DO GRAGOATA 4.832 4.749,86 5.117,83
UNIDADES DO INTERIOR 1.954 1.920,78 2.069,59

5.4.2 RESULTADOS OBTIDOS EM TRABALHOS EM EVENTOS

Tal como detalhado na secdo anterior, os resultados obtidos nesse segmento seguem a
estrutura do MIS detalhada na Secdo 3.7. A Tabela 18 apresenta as totalizagdes de
localizacdes de trabalhos em eventos classificadas em ordem decrescente em fungdo do

método de localizacdes por similaridade.

Tabela 18 — Localizacido de Trabalhos em Eventos por Unidade de Ensino UFF

Localizacio de Trabalhos em Eventos por Unidade de Ensino da UFF
Total de Localizacio Localizacao
Nome da Unidade de Ensino Trabalhos em ac por Total
pelo Titulo R
Evento Similaridade
p 2.364 3.285 5.649
UNIDADES ISOLADAS DE NITEROI 14.763 (16.01%) (22.25%) (38.26%)
x 604 680 1.284
ORGAOS SUPLEMENTARES 3.633 (16,63%) (18.72%) (35.34%)
2.036 2.102 4.138
CAMPUS DO VALONGUINHO 12.329 (16.51%) (17.05%) (33.56%)
1.066 955 2.021
UNIDADES DO INTERIOR 5.871 (18,16%) (16.27%) (34.42%)
2.690 1.733 4.423
CAMPUS DA PRAIA VERMELHA 13.432 (20.03%) (12.90%) (32.93%)
¢ 1.086 972 2.058
CAMPUS DO GRAGOATA 12.114 (8.96%) (8.02%) (16.99%)

Tal como apresentado na se¢d@o anterior, o percentual de localizacdo € calculado, para
cada método de localizacdo, em funcdo do total de publicagdes em cada unidade de ensino

considerada. Cabe destacar que a unidade de ensino “Unidades Isoladas de Niter6i” apresenta
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a maior incidéncia de localizagdo por similaridade e, de forma geral, os percentuais de
localizacdo das publicagdes pelo nome e por similaridade se mantém razoavelmente préximos
e ndo maior que 22,25%.

Os totais apresentados pela Tabela 19 contribuem para a avaliagdo da efetividade de
cada um dos métodos adotados para localizar um determinado coautor. Esses totais, da mesma
forma que o segmento tratado anteriormente, estdo dispostos em ordem decrescente do
percentual de localizacdo de coautores pelo método que aplica a cldusula “like” (recurso da
linguagem SQL) combinada com um tratamento de similaridade (veja o MIS na Secdo 3.7) e
sao apresentados, da esquerda para a direita, seguindo a ordem de aplicacdo pela heuristica,
tal como explicitado na Se¢do 3.4.

Os dados apresentados informam um baixo percentual de localizagdo de coautores
pelo nome. Esse fato pode ser atribuido a baixa qualidade no preenchimento desse atributo

pelos titulares dos curriculos.

Tabela 19 - Localizacao de Coautores por Unidade de Ensino UFF — Trabalhos em
Eventos

Localizacao de Coautores por Unidade de Ensino da UFF - TRABALHOS EM EVENTOS

s s Localizacdo | Localizacio por
Unidade de Ensino Total de Localizagdo Localizagdo pelo Nome Like/ Total
Coautores pelo Nome pelo Id Lattes oo~ o e
Citacao Similaridade

CAMPUS DO 19282 2.148 286 72 9.376 11.882
GRAGOATA ’ (11,14%) (1,48%) (0,37%) (48,63%) (61,62%)
oD 12290 6.555 1.155 81 18.681 26472
NITEROI (15,50%) (2,73%) (0,19%) (44,17%) (62,60%)
UNIDADES DO 13.664 2.154 242 60 5.822 8.278
INTERIOR ’ (15,76%) (1,77%) (0,44%) (42,61%) (60,58%)
ORGAOS 11.974 1.211 422 63 4.588 6.284
SUPLEMENTARES ’ (10,11%) (3,52%) (0,53%) (38,32%) (52,48%)
CAMPUS DO 34.194 4.238 1.531 147 12.169 18.085
VALONGUINHO ’ (12,39%) (4,48%) (0,43%) (35,59%) (52,89%)
CAMPUS DA PRAIA 33.901 4.029 1.404 92 11.118 16.643
VERMELHA ' (11,88%) (4,14%) (0,27%) (32,80%) (49,09%)

Outro fato a destacar é o baixo percentual de localizagdo pelo identificador Lattes. A
combinagdo desses resultados sugere que os trabalhos em eventos publicados possuem uma
baixa taxa de coautores pertencentes a instituicdo analisada, ou seja, a UFF.

A localizag@o de coautores pelo nome de citagdo apresenta um baixo percentual e uma
relativa uniformidade de apropriacdo entre as unidades de ensino analisadas. Esse fato sugere
que o habito de se preencher o nome de um coautor com o seu respectivo nome de citagdo nao

¢ uma pratica comum nesse segmento estudado.
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A localizacdo de coautores pelo método da combinacdo da cldusula “like” com um
tratamento de similaridade apresenta um percentual bastante significativo, tal como observado
no segmento analisado anteriormente. Esse fato pode revelar alta incidéncia de apropriacao de
falsos positivos, apesar da aplicacdo dos limiares de similaridade recomendados pelo teste de
sensibilidade.

As inconsisténcias identificadas estdo discriminadas por unidade de ensino na Tabela
20 e classificadas em ordem decrescente do total de inconsisténcia por unidade de ensino.
Logo abaixo de cada total de inconsisténcia € apresentado o respectivo percentual em relagio
ao total de coautores existentes na respectiva unidade de ensino.

Esses dados informam que a maior incidéncia de inconsisténcia verificada foi a do tipo
“Trabalho ndo encontrado em Coautores”. Esse fato pode ser justificado por uma apropriacéo
indevida de coautor, uma vez que a busca por um trabalho em evento é precedida pela
identificacdo do CL do coautor. Portanto, a apropriacdo indevida de um coautor certamente
influenciard no aumento desse tipo de inconsisténcia.

Tabela 20 — Inconsisténcias por Unidade de Ensino UFF — Trabalhos em Evento

Totais de Inconsisténcias por Unidade de Ensino UFF - Trabalhos em Eventos
P Péginas
Trabalhe Titul to| Orde Al
) Total de | Total de | oo oo |Twoevento) Brebm | A0 | \1ume | Gnicialou | NrDOI | NrISBN Total
Nome da Unidade encontrado em nao coautoria | publicacdo | . ) Total . .
CL | coautores . . diferente final) diferente | diferente Verificacoes
coautores localizado | diferente | diferente |
diferentes

UNIDADES ISOLADAS 45 4229 20.823 1.406 1452 165 1.241 872 0 427 26.386 281371
DENITEROI ' (49,24%) (3,32%) (343%) | (039%) | (293%) | (2,06%) 0,00%) | (1,01%) | (62,39%) )
UNIDADES DO 251 13664 6257 557 526 60 495 325 0 285 8.505 90378
INTERIOR ’ (45,79%) (4,08%) (385%) | (044%) | (3,62%) | (2,38%) 0,00%) | (2,09%) | (62,24%) ’
CAMPUS Dp s 19282 9.747 424 665 69 491 300 0 145 11918 130927
GRAGOATA (50,55) (2,20%) (345%) | (036%) | (255%) | (1,56%) 0,00%) | (0,75%) | (61,81%)
CAMPUS DO 3% 3194 13.947 1.295 1.470 147 1179 694 1 312 19.045 202916
VALONGUINHO (40,79%) (3,79%) (430%) | (043%) | (345%) | (2,03%) (0,00%) | (091%) | (55,70%)
ORGAOS 152 11974 5.000 37 391 36 261 243 0 116 6418 7641
SUPLEMENTARES ) (41,76%) (3,10%) (3.27%) | (030%) | (2,18%) | (2,03%) (0,00%) | (097%) | (53,60%) )
CAMPUS DA PRAIA 178 13901 12220 1.001 1.520 185 1.198 620 3 334 17.081 195.002
VERMELHA ) (36,05%) (2,95%) (448%) | (055%) | (3,53%) | (1.83%) (001%) [ (0.99%) | (50,38%) ’

Outro fato que merece destaque diz respeito ao baixo percentual de inconsisténcia do
tipo “Nr DOI diferente”. Esse resultado estd fortemente influenciado pela alta taxa de
conteido nulo para esse atributo na base de dados, qual seja 99,30%, conforme apresentado
na Tabela 8.

A inconsisténcia do tipo “Nr ISBN diferente” apresenta um baixo percentual de
incidéncia, o qual é admissivel ser justificado pela alta taxa de preenchimento nulo, no valor
de 85,77%, também conforme a mesma Tabela 8.

Tal como procedido na Se¢do 5.4.1, foi presumido que os resultados obtidos no teste
de sensibilidade possuem proporcionalidade em relacdo aos dados utilizados como entrada

para o experimento. Portanto, as medidas de precisdo e cobertura foram aplicadas aos totais
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de inconsisténcias como forma de se dimensionar a precisdo e a cobertura dos resultados
obtidos em cada unidade de ensino. A Tabela 21 apresenta os resultados das proje¢cdes dessas
medidas, classificadas em ordem decrescente do valor da projecdo da cobertura. Esses dados
indicam que o experimento realizado nesse segmento do CL apresenta alta efetividade. Os
totais de inconsisténcias obtidos expressam uma cobertura de 90,09% e, tal como no
segmento anteriormente analisado, os valores da coluna “Projecdo cobertura” projetam os
totais de inconsisténcia em um cendrio de 100% de cobertura para a projecdo de precisdo
obtida. Os valores apresentados na coluna “Proje¢do precisdo” expressam os totais de
inconsisténcias, considerando a precisdo obtida pelo teste de sensibilidade, qual seja 92,54%.
Isto €, do total de inconsisténcias encontradas, 92,54% podem ser consideradas verdadeiras e
esse valor resultante possui 90,09% de cobertura. Sendo assim, € aceitavel inferir que o
segmento em estudo apresenta os totais de inconsisténcias indicados pela coluna “Projecdo
cobertura”. Essa alta taxa de cobertura associada a uma alta precisdo sdo indicativos de que
esse segmento do CL também apresenta uma significativa taxa de inconformidade.

Tabela 21 - Medidas de precisao e cobertura — Trabalhos em Eventos

Projeciao das medidas de precisiao e cobertura por Unidade de Ensino UFF - Trabalhos em Eventos
. . Total Projecao Precisao Projecao Cobertura
Unidade de Ensino Inconsisténcia | Precision = 92,54% Recall = 90,09%
UNIDADES ISOLADAS DE NITEROI 26.386 24.417,60 27.130,67
CAMPUS DO VALONGUINHO 19.045 17.624,24 19.582,49
CAMPUS DA PRAIA VERMELHA 17.081 15.806,76 17.563,06
CAMPUS DO GRAGOATA 11.918 11.028,92 12.254,35
UNIDADES DO INTERIOR 8.505 7.870,53 8.745,03
ORGAOS SUPLEMENTARES 6.418 5.939,22 6.599,13

5.4.3 ANALISE GLOBAL DOS RESULTADOS OBTIDOS

A anélise global dos resultados obtidos retine totalizacdes sobre os dois segmentos
abrangidos por essa dissertacdo e também totalizacdes de inconsisténcias por unidade de
ensino considerando os dois segmentos do CL tratados nessa dissertacdo. Portanto, esses
dados totalizadores possibilitam uma visdo analitica global da institui¢do UFF.

A Tabela 22 totaliza as localizacdes de publicagdes para cada um desses segmentos.
No segmento artigos publicados a localizacdo pelo titulo foi mais significativa do que no
segmento trabalhos em eventos. Esse fato induz a interpretacdo de que esse segmento possui
mais qualidade no preenchimento do titulo da respectiva publicacdo pelos titulares dos CL’s

analisados. Entretanto o percentual total de localizacao pelo titulo, no valor de 19,08%, revela
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baixa qualidade no preenchimento do titulo de publica¢des, no que pese a maior apropriagao
de publicacdes pelo titulo do que pelo tratamento de similaridade em todos os segmentos
considerados e, consequentemente, na instituicdo como um todo.

Em uma visdo geral é aceitavel observar que a aplicacdo da heuristica desenvolvida
combinada com o tratamento de similaridade praticado foi mais efetiva na localizacdo de
artigos publicados do que na localizagdo de trabalhos em eventos. Entretanto, o percentual
total de localizacdo, no valor de 36,31%, pode ser considerado baixo e se justificar, conforme
citado anteriormente, pela baixa frequéncia de publicacdes entre coautores pertencentes a

mesma institui¢do analisada.

Tabela 22 — Localizacido de publicacoes por segmento analisado

Localizacao de Publicacoes por Segmento Analisado
. Total de Localizacdes pelo Localizacoes por Total de
Segmento Analisado Publicacoes Titulo Similaridade Localizacoes

. . 8.250 6.615 14.865

Artigos Publicados 32.697 (25.23%) (20.23%) (45 46%)
9.846 9.727 19.573

Trabalhos em Eventos 62.142 (15.84%) (15.65%) (31.50%)
S 18.096 16.342 34.438

Total da Institui¢do 94.839 (19.08%) 17.23%) (36,31%)

Os totais de localizagdo informados pela Tabela 23 apresentam baixo percentual
global de localizacdo de coautores pelo nome. Esse fato pode se justificar por dois motivos. O
primeiro é a suposi¢cdo de que parte significativa dos coautores pertence a outras instituicdes e
um segundo motivo sugere a baixa qualidade no preenchimento do nome dos coautores.

O baixo percentual de localizagdo pelo identificador Lattes pode ratificar a afirmacio
anterior de que os coautores pertencem a outras institui¢des. Contudo, vale observar que esse
atributo, o identificador Lattes, € pouco preenchido nas tabelas “AutorArtigo” e
“AutorTrabEvento” e essas tabelas representam dados de autoria, os quais sdo basicos para a
recuperacdo de curriculos de coautores. Logo, esse fato reduz a possibilidade de recuperacio
de um curriculo de coautor pelo identificador Lattes, apesar desse atributo sempre existir na
tabela “CurriculumVitae”.

A localizagdo pelo nome de citagdo, apesar do baixo percentual de incidéncia, pode ser
considerada como um recurso relativamente efetivo no segmento artigos publicado, além de
apontar uma distor¢do seméintica na medida em que o nome de citagdo é erroneamente
informado no lugar do nome completo de coautores.

A apropriacdo de coautores pela combinacio da clausula “/ike” (recurso da linguagem

SQL) combinada com um tratamento de similaridade apresenta os maiores percentuais de
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localizacdo. Esse fato, conforme comentado na andlise individual realizada dos segmentos

estudados, pode ser atribuido a apropriacdo de falsos positivos, ndo obstante a aplicacdo dos

limiares de similaridade indicados pelo teste de sensibilidade.

Uma percepcio global dos resultados indica que houve 52,38% de localizacdes de

coautores e esse fato estd coerente com a interpretacdo de que parte significativa dos

coautores pertence a outras instituicoes.

Tabela 23 — Localizacido de coautores por segmento analisado

Localizacao de Coautores por Segmento Analisado
Total de Localizacoes | Localizacoes Localizacdo | Localizacdo
Segmento Analisado < < pelo Nome por Like/ Total
Coautores pelo Nome | pelo Id Lattes e~ R
Citacao Similaridade
. . 8.779 5411 1.382 22.991 38.563
Artigos Publicados 85.635 (10,25%) (6,32%) (1,61%) (26,85%) (45,03%)
Trabalhos em 155.305 20.335 5.040 515 61.754 87.644
Eventos ’ (13,09%) (3,46%) (0,33%) (39,76%) (56,43%)
o 29.114 10.451 1.897 84.745 126.207
Total da Instituicao 240.940 (12,08%) (4.38%) (0,79%) (35.17%) (52.38%)

A Tabela 24 consolida as inconsisténcias em fung@o dos segmentos do CL tratados
nessa dissertacdo. Os dados estdo classificados pelo total de inconsisténcias verificadas em
cada segmento analisado. De forma coerente com a andlise individual de cada segmento, a
inconsisténcia mais frequente foi “Publicacdes ndo encontrada em coautores”. Esse resultado
corrobora comentdrios anteriormente realizados; ou seja, € muito provdavel que uma
quantidade significativa de coautores ndo pertenca a instituicdo UFF e simultaneamente esteja
havendo a apropriacdo de falsos positivos na localizagdo do curriculo de coautores. Nao
obstante a aplicacdo de limiares de similaridade recomendados pelo teste de sensibilidade.

O percentual de inconsisténcia verificado na instituicdo analisada, qual seja 52,91%,
mesmo considerando a possibilidade de apropriacdo de falsos positivos, conforme mencao
anterior, pode ser considerado um valor com expressividade suficiente para ameagar a
integridade de possiveis indicadores bibliométricos gerados a partir desses dados.

Tabela 24 — Inconsisténcias por segmento analisado

Totais de Inconsisténcias por Segmento do CL Analisado
Total de Publicacio | Origemda | ¢ 4o | Ano Piginas NrISSN/ | Total
. , Total de nio publicacio . . . |Nr volume | (inicial ou | Nr DOI . Total
Segmento Analisado | curricul N coautoria | publicacdo ) ISBN [Inconsisté . .
coautores |encontrada em néo X diferente | final) | diferente | . X Verificacdes
o0s ) diferente | diferente | diferente [ ncias
coautores localizada diferentes
67.994 5.054 6.024 662 4.865 3.054 4 1.619 89.353
Trabalh Event 2147 | 155305 974.235
fabahos emventos @) | c2sw | 68w | 05% | 6% | 091%) | 000%) | 106%) | 5153%)
Attigos Publicados 2136 86280 23.308 622 4.847 318 2319 4975 123 1.964 38476 41511
(27,01%) 072%) | 6:6% | 0371%) | 2.69%) | 677%) | ©0.14%) | @28%) | @4,59%)
91.302 5.676 10871 980 7.184 8.029 127 3583 | 127.829
Total da Instituica 2147 | 241.585 1.445.746
ot dafustinigao G179%) | @3s%) | @som | 041%) | eorw) | 63%) | 005%) | (148%) | (5291%)
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A Tabela 25 dispde de outra forma os dados globais obtidos. Esses dados sumarizam,
por unidade de ensino, as inconsisténcias verificadas em cada segmento analisado. Os dados
estdo classificados em ordem decrescente do total de inconsisténcias da unidade de ensino. Os
percentuais das colunas 1 e 2 sdo calculados em fungdo do total de inconsisténcias por
segmento do CL, e o percentual da coluna 3 é calculado em fungio do total de inconsisténcias
da instituicdo. Dessa forma é possivel verificar a influéncia das inconsisténcias ocorridas em
cada unidade de ensino no total de instituicdo analisada. Portanto, € possivel verificar com
facilidade que a unidade “Unidades Isoladas de Niter6i” apresenta a maior incidéncia de
inconsisténcias. E importante destacar que essa unidade também apresenta os maiores
percentuais de inconsisténcias nos dois segmentos abrangidos pelo presente estudo. Esse fato
desperta a atengdo para o fato dos percentuais de inconsisténcias dos segmentos analisados,
em cada unidade de ensino, apresentarem certa uniformidade, com pequena variacdo, exceto
pela unidade “Orgdos Suplementares” que apresenta uma diferenca de 6,12% entre as
inconsisténcias de cada segmento.

Tabela 25 — Totalizacoes de Inconsisténcias por Unidades de Ensino

Unidade de Ensino Total de Inconsisténcia | Total de Inconsisténcias | Total Unidade
Artigo Publicado (1) Trabalhos em Eventos (2) Ensino (3)
UNIDADES ISOLADAS DE NITEROI ( 21915';‘96%7 | (2296,‘5338% | ( 2397 i |
CAMPUS DO VALONGUINHO (22)22}%) (213 g:‘;ﬂ ) (2217 '?22} )
CAMPUS DA PRAIA VERMELHA (123259%%) (};(1);1%) (l2 :,9263‘;7)
CAMPUS DO GRAGOATA (1‘;'52‘35%70) (1131,'39 o | ( 1136,'173% |
ORGAOS SUPLEMENTARES (153', é})f’%) (f"fgl; ) (19’1(')52?72‘)
UNIDADES DO INTERIOR ( 51,0985 ‘4710 ) (; 553 ;U ) (;?i?&i/?)
TOTAL POR SEGMENTO CL 38.476 89.353 127.829

De forma geral o segmento “Trabalhos em Eventos” apresenta a maior incidéncia de
inconsisténcias, sendo responsavel por 57,53% das inconsisténcias da institui¢cdo, conforme
informado na Tabela 24.

A projecdao global das medidas de precisdo e cobertura para a instituicdo UFF ¢
apresentada na Tabela 26. A partir desses dados € possivel inferir que a soma das projecdes de
precisdo para os segmentos considerados representam 93,81% do total de inconsisténcias
verificadas na instituicdo. Portanto, esse percentual significa a medida de precisdo da
sistemdtica aplicada abrangendo toda a institui¢do. Em complemento, a projecdo global de
precisdo representa 90,92% da projecdo global da medida de cobertura. Isso significa que, em

termos globais, o experimento realizado apresenta 93,81% de precisdo e 90,92% de cobertura.
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Essas medidas resultam em um F-Measure de 92,34%, o qual pode ser considerado como
bastante efetivo.

Tabela 26 - Medidas de precisao e cobertura por segmento analisado

Projeciao das medidas de precisao e cobertura por Segmento Analisado
Segmento Curriculo Total - Projecio | Cobertura| Projecao
Lattes Inconsisténcia Precisdo (%) Precisao (%) Cobertura
Artigo Publicado 38.476 98,30% 37.821,9 92,81% 40.751,97
Trabalhos em Eventos 89.353 92,54% 82.687,27 90,09% 91.782,66
Total Institui¢io 127.829 93,81% "> 119.911,24 | 90,92%"* | 131.883,22

5.5 AMEACAS A VALIDADE DOS RESULTADOS OBTIDOS

O processo de desenvolvimento da abordagem apresentada foi continuamente
acompanhado por uma criteriosa validagdo de cada resultado parcial obtido. Entretanto,
algumas fases do processo e premissas assumidas podem embutir algumas ameacas a esses
citados resultados.

O teste de sensibilidade exigiu a constru¢do de gabaritos de verdadeiros positivos e
verdadeiros negativos considerando cada titulo de publicacdo existente em cada coautor de
cada segmento abrangido. Esse processo, inevitavelmente, exigiu uma cuidadosa conferéncia
visual. Mesmo considerando apenas 43 CL’s e tendo sido adotada uma forma de realizacdo
lenta e altamente criteriosa, é possivel a existéncia de erros na classificagdo dessas
publicacdes e, consequentemente, a presenca de distor¢des na apuragdo dos limiares ideais de
similaridade.

Outro fato que vale ser destacado € a presunc¢do de proporcionalidade entre a amostra
usada para gerar o gabarito e a base de dados utilizada no experimento final. Essa presungao é
o fator que justifica a aplicacdo das medidas obtidas no teste de sensibilidade na base de
dados final e € inferida por se considerar que os dados referenciados possuem mesma natureza
semantica e, portanto, guardam alguma proporcionalidade. Contudo, é valido e necessdrio
reconhecer que esses dados de projecdo, por carecerem de um amparo mais cientifico, podem
ter a sua validade experimental reduzida e, dessa forma, ndo expressar na totalidade da

efetividade apresentada.

12.(119911,24*100)/127829
3 (119911,24*100)/131883,22
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5.6 CONSIDERACOES FINAIS

Este capitulo analisou os resultados obtidos a partir da execugdo dos experimentos
finais destinados a emissdo do mapeamento de inconsisténcia, tendo como dados de entrada o
conjunto de CL’s do corpo docente da Universidade Federal Fluminense.

A execucdo dos experimentos foi precedida de uma andlise preliminar dos dados de
entrada com o objetivo de ratificar os requisitos especificados a partir da andlise investigativa
discutida na Sec@o 3.3 e também verificar possiveis necessidades de ajustes na heuristica
detalhada na Sec¢éo 3.4, decorrentes de alguma nova caracteristica desses dados de entrada.
Essa andlise preliminar identificou uma quantidade duvidosa de curriculos em vérias unidades
da instituicdo considerada e determinou uma selecdo nos dados de entrada como forma de
reduzir possiveis distor¢des no mapeamento intencionado. Sendo assim, foram consideradas
somente unidades contendo 10 (dez) ou mais curriculos.

Em um momento seguinte foi realizado um teste de sensibilidade abrangendo os
segmentos “Artigos Publicados” e “Trabalhos em Eventos” com o objetivo de identificar os
limiares de similaridade ideais tanto para os titulos de publicagdes quanto para o nome de
coautores nesses dois segmentos e também determinar uma expectativa de efetividade para o
experimento final. Esse teste de sensibilidade, por envolver uma atividade manual para a
geracdo de um gabarito para servir de referéncia, utilizou como amostra os dados de 43
curriculos de professores do IC/UFF e o seu resultado foi entdo aplicado na execucdo dos
experimentos finais.

O experimento final consistiu da emissdo de um MIS para cada unidade e segmento
considerados e da classificacdo desses resultados em fungdo do conceito “Unidade de
Ensino”. Este conceito pertence a estrutura organizacional da UFF e é considerado relevante
na medida em que associa os resultados obtidos com a estrutura organizacional dessa
instituicdo. Nesse processo de associacdo houve a decomposi¢do dos MIS’s emitidos em
funcdo ndo s6 dos segmentos abrangidos, como também dos blocos que compdem esse
referido mapa, conforme detalhado na Secdo 3.7. Essa decisdo foi motivada por facilitar a
interpretacdo dos resultados obtidos na medida em que permite uma andlise mais pontual
sobre esses resultados.

A seguir, os resultados obtidos em cada segmento tratado foram discutidos
separadamente e originaram a consolidacdo dos resultados para a instituicdo, a qual foi

também analisada.
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Com o objetivo de aferir a efetividade dos resultados obtidos tanto em cada segmento
quanto na totalidade da instituicdo, as medidas de precisdo e cobertura, obtidas no teste de
sensibilidade, foram projetadas e, tal como se supunha, apresentaram resultados bastante
satisfatdrios e, portanto, respondem satisfatoriamente a questdo enunciada nessa dissertacao.
Entretanto, é fundamental ressaltar que a aplicagdo dessas medidas de efetividade presume
uma proporcionalidade entre os dados de entrada considerados no teste de sensibilidade e os
dados utilizados nos experimentos finais. Essa presuncdo, por carecer de uma comprovacao

cientifica, pode apresentar distor¢des nessas medidas finais de efetividade.
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CAPITULO 6 - CONCLUSAO

Esta dissertacdo detalhou uma abordagem destinada a aferir a integridade da
Plataforma Lattes por meio da geracio de um mapeamento de inconsisténcias,
especificamente desenvolvidos para os segmentos “Artigos Publicados” e “Trabalhos em
Eventos”, ambos integrantes do Curriculo Lattes. O desenvolvimento desse estudo foi
fortemente inspirado na adog¢do de técnicas e sistemdticas aplicadas nos processos de
desambiguacdo de citagdes bibliograficas e deduplicacdo de publicacdes no contexto de
bibliotecas digitais.

A solucdo desenvolvida utiliza uma heuristica especificamente desenvolvida em
funcdo dos estudos preliminares e complementares realizados. Essa heuristica recorre a um
tratamento de similaridade naquelas situacdes onde esse recurso possa contribuir para
aumentar a efetividade dos resultados. Foi também realizado um teste de sensibilidade com o
objetivo de determinar os limiares ideais de similaridade por meio da determinacdo das
medidas de precisdo, cobertura e a média harmonica F-Measure entre essas medidas, a qual
indicou a previsdo de efetividade. Por fim essas medidas foram projetadas nos resultados
finais obtidos e indicaram uma efetividade bastante satisfatoria.

De acordo com os critérios de medicdo de inconsisténcia adotados, a andlise realizada
demonstra que os dados curriculares desses dois segmentos abrangidos possuem um
expressivo volume de inconsisténcia, o qual pode ser considerado como uma ameaca a
integridade da Plataforma Lattes, de tal forma que a sua confiabilidade pode se encontrar em
niveis tdo baixos que inviabilizem o cumprimento do seu objetivo precipuo que €, em tltima
andlise, servir a sociedade como principal fonte de informacdes referente & comunidade de
pesquisadores brasileiros, estudantes, gestores, profissionais e demais atores do sistema
nacional de Ciéncia, Tecnologia e Inovagao.

A contribuicdo dessa dissertagdo pretende atingir uma dimensdo maior do que a
apresentacdo de uma sistemdtica de afericdo da integridade das informagdes existentes na
Plataforma Lattes. Sendo assim, a principal perspectiva de contribui¢do estd centrada em
evidenciar a fragilidade em que se encontra o registro de dados nesse importante instrumento
de aferi¢do da producdo cientifica nacional, que é a Plataforma Lattes e, como consequéncia,

despertar os interessados para buscar solu¢des visando o seu aprimoramento.
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6.1 TRABALHOS FUTUROS

Existem varias formas de se abordar questdes relacionadas com a medicdo de
inconsisténcias na Plataforma Lattes. Contudo, tal como enfatizado nesse estudo, torna-se
necessario propagar, no ambiente académico e nos demais ambientes correlatos, a necessidade
de um despertar para o estabelecimento de medidas de confiabilidade para esse instrumento
tao relevante. Nesse sentido, este presente trabalho deve ser entendido como uma pequena
colaborag@o e, portanto, pode ser considerada como introdutéria.

No decorrer dessa dissertacdo algumas questdes foram se revelando e por algumas
limitagdes principalmente a restricdo de tempo, foram deixadas para oportunidades futuras.

E possivel imaginar a verificacio de integridade sendo ponderada pela frequéncia com
que um determinado titular de um CL publica com um determinado coautor, ou seja,
inconsisténcias verificadas em um coautor que publica com muita frequéncia com um
determinado titular de CL receberia um peso maior do que aquelas verificadas em coautores
poucos frequentes.

Outro aspecto a destacar é a possibilidade de se classificar as inconsisténcias em
funcdo de um possivel critério que retrate sua gravidade. Por exemplo: um erro na ordem de
autoria deve ou n@o possuir a mesma relevincia de um erro nas paginas inicial e final? A
inexisténcia de uma publica¢do no curriculo de um coautor pode ou ndo ser considerada como
mais grave do que uma inconformidade no nimero do volume?

E ainda possivel imaginar critérios de aferi¢io de inconsisténcias especificos para cada
um dos segmentos do CL.

Outra forma de obten¢do do mapeamento poderia considerar a possibilidade de uma
publicacdo ser classificada de forma diferente pelos diferentes coautores. Por exemplo, uma
determinada publicagdo pode ser langada como capitulo de livro por um coautor e como
artigo publicado por outro coautor e ainda como trabalho em evento por um terceiro coautor.
Portanto, uma abordagem heuristica poderia tentar localizar as publicagdes em diferentes
segmentos.

Este estudo, complementado por esse conjunto de sugestdes, faz emergir uma reflexio
sobre o tema com vistas a buscar alternativas de solu¢do para uma grande questdo: como
manter a Plataforma Lattes em niveis satisfatérios de integridade, de forma a assegurar a

realizacdo do seu objetivo?
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ANEXO A - DESCRICAO DOS ATRIBUTOS MODELADOS E ORIGEM DOS
DADOS

7.

Este anexo dicionariza cada um dos atributos que compdem as entidades modeladas. E

informada também a origem dos dados que povoam cada um desses atributos, tendo como

referé€ncia a Data Type Definition (DTD) do Curriculo Lattes.

DICIONARIO DE ATRIBUTOS COM A ORIGEM DOS DADOS DE CARGA

Em: Jun/2014

Atributo Descrigao XML Atributo XML Observagoes
idInstituicao Chave priméria No se aplica Néo se aplica
cdInstituicao Cédigo da Instituicdo ENDERECO-PROFISSIONAL CODIGO-INSTITUICAO-EMPRESA
nminstituicao Nome da Instituigdo NOME-INSTITUICAQO-EMPRESA

Entidade: Unidad

Atributo ¢a il XML Atributo XML Observages
idUnidade Chave primaria Néo se aplica Néo se aplica
cdUnidade Cédigo da Unidade ENDERECO-PROFISSIONAL CODIGO-UNIDADE ou CODIGO-ORGAO|
nmUnidade Nome da Unidade NOME-UNIDADE ou CODIGO-ORGAO

Entidade: CurriculumVitae

Atributo D a XML Atributo XML Observagbes
idCurriculumVitae Chave Primaria Néo se aplica Néo se aplica
nridentificador Numero do identificador Lattes CURRICULO-VITAE NUMERO-IDENTIFICADOR
nmCompleto Nome completo do titular DADOS-GERAIS NOME-COMPLETO
nmCi Cidade de Nascimento do titular CIDADE-NASCIMENTO
nmPais Nome do Pais de nascimento do titular PAIS-DE-NASCIMENTO
nridentidade namero de identidade do titular NUMERO-IDENTIDADE N&o povoado
InmOrgaoEmissor Nome do Orgdo emissor da identidade ORGAO-EMISSOR
dtAtualizacao Data da ultima atualizagdo do CV CURRICULO-VITAE DATA-ATUALIZACAO
nmPai Nome do Pai do titular DADOS-GERAIS NOME-DO-PAI N&o povoado
nmMae Nome da mée do titular NOME-DA-MAE N&o povoado
nrCpf Numero do CPF do titular CPF N&o povoado

Entidade: NomeCitacao
Atributo Descrigao 1 XML Atributo XML Observagdes

idNomeCitacao

Chave primaria

Passivel de ser desmembrado em vérias

nmCitacao Nome de citagdo do titular DADOS-GERAIS NOME-EM-CITACOES-BIBLIOGRAFICAS instancias
Entidade: ArtigoPublicado
Atributo Descrigdo | XML Atributo XML Observagdes
idArtigoPublicado Chave Priméria N3o se aplica Néo se aplica

nmTitulo

Titulo do artigo publicado

DADOS-BASICOS-DO-ARTIGO

TITULO-DO-ARTIGO

anPublicacao

Ano da publicagdo

IANO-DO-ARTIGO

InmPaisPublic

Nome do pais de

PAIS-DE-PUBLICACAO

idioma Idioma de publicagdo IDIOMA

InmTituloPeriodico Titulo do periddico de publicagdo DETALHAMENTO-DO-ARTIGO TITULO-DO-PERIODICO-OU-REVISTA
nrissn Numero do ISSN ISSN

nrDoi Numero do DOI DADOS-BASICOS-DO-ARTIGO DOI

nrVolume Numero do volume de publicacd DETALHAMENTO-DO-ARTIGO VOLUME

nrfasciculo Numero do fasciculo de publicagdo FASCICULO

nrSerie Numero da série de publicagio SERIE

nrPaginicial Numero da pagina inicial de publicagdo PAGINA-INICIAL

nrPagFinal Numero da pagina final de publicagdo PAGINA-FINAL

InmLocalPublic

Local de publicagdo

LOCAL-DE-PUBLICACAO




Entidade: TrabalhoEvento

Atributo Descrigdo | XML Atributo XML Observagoes
idTrabalhoEvento Chave primaria Néo se aplica N3o se aplica
nmNatureza Natureza do trabalho em evento DADOS-BASICOS-DO-TRABALHO NATUREZA COMPLETO/RESUMO ou RESUMO_EXPANDIDO

nmTituloTrabalho

Titulo do trabalho em evento

TITULO-DO-TRABALHO

nmClassifi

Classifi

do do evento

DETALHAMENTO-DO-TRABALHO

CLASSIFICACAO-DO-EVENTO

INTERNACIONAL/ NACIONAL/ REGIONAL/ LOCAL/

NAO_INFORMADO

anTrabalho

Ano do trabalho em evento

DADOS-BASICOS-DO-TRABALHO

ANO-DO-TRABALHO

nmPaisEvento

Nome do pais de realizagdo do evento

PAIS-DO-EVENTO

Idioma IDIOMA
nrDoi Numero do DOI DOI
nmEvento Nome do evento DETALHAMENTO-DO-TRABALHO NOME-DO-EVENTO
li Ano de realizagdo do evento ANO-DE-REALIZACAO
Titulo dos anais ou proceeding: TITULO-DOS-ANAIS-OU-PROCEEDINGS
Namero do volume referente ao
nrvolume VOLUME
trabalho
nrfFasciculo Namero do fasciculo FASCICULO
nrSerie Numero de série SERIE
nrPaginicial Numero da pagina inicial PAGINA-INICIAL
nrPagFinal Numero da pagina final PAGINA-FINAL
nrisbn Numero do ISBN ISBN
Nomve daN editora responsavel pela NOME-DA-EDITORA
publ do trabalho em evento .
Entidade: AutorArtigo
Atributo Descrigdo I XML Atributo XML Observagdes
idAutorArtigo Chave primaria Néo se aplica Néo se aplica
nmAutor Nome completo do autor do artigo AUTORES NOME-COMPLETO-DO-AUTOR
nmCitacao Nome de citagdo adotado no artigo NOME-PARA-CITACAO
nrCpf Numero do CPF do autor do artigo CPF N3o povoado
R Numero da ordem de autoria referente
nrOrdemAutoria ORDEM-DE-AUTORIA
ao autor
nridentCnpq do identificador Lattes NRO-ID-CNPQ
Entidade: AutorTrabEvento
Atributo Descrigdo 1 XML Atributo XML Observagdes
. idAutorTrabEvento Chave primdria
Nome completo do autor do trabalho
nmAutorTrabEvento NOME-COMPLETO-DO-AUTOR
l em evento AUTORES
. nmCitacaoTrabEvento |Nome de citagdo adotado no trabalho NOME-PARA-CITACAO
1 nrCpfTrabEvento Numero do CPF do autor do trabalho CPF N&o povoado

nrOrdemAutoria

Namero da ordem de autoria referente
a0 autor

ORDEM-DE-AUTORIA

! nridentCnpg

NRO-ID-CNPQ
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ANEXO B - MATRIZ DE SENSIBILIDADE
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Este anexo apresenta as matrizes de sensibilidade geradas para cada segmento

considerado, classificadas pela coluna F1-Measure.

Andlise de sensibilidade para os limites informados de similaridade - ARTIGOS PUBLICADOS
Similaridade |Similaridade | Verdadeiro| Falso |Verdadeiro| Falso Precisdo | Recall F1-

Artigo Coautor Positivo | Positivo | Negativo |Negativo Measure
0.55 0.40 349 6 1.889 27 0,983099] 0,928191| 0,954856
0.55 0.45 349 6 1.889 27 0,983099] 0,928191| 0,954856
0.55 0.50 349 6 1.889 27 0,98309910,928191| 0,954856
0.55 0.55 348 6 1.890 27 0,983051] 0,928000{ 0,954733
0.50 0.40 349 7 1.888 27 0,980337] 0,928191| 0,953552
0.50 0.45 349 7 1.888 27 0,980337| 0,928191| 0,953552
0.50 0.50 349 7 1.888 27 0,980337] 0,928191| 0,953552
0.50 0.55 348 7 1.889 27 0,980282| 0,928000{ 0,953425
0.45 0.40 349 9 1.886 27 0,974860] 0,928191| 0,950954
0.45 0.45 349 9 1.886 27 0,974860] 0,928191| 0,950954
0.45 0.50 349 9 1.886 27 0,974860] 0,928191| 0,950954
0.45 0.55 348 9 1.887 27 0,974790] 0,928000| 0,950820
0.60 0.60 342 6 1.890 33 0,982759] 0,912000] 0,946058
0.70 0.60 342 3 1.890 36 0,991304| 0,904762| 0,946058
0.75 0.60 342 3 1.890 36 0,991304| 0,904762| 0,946058
0.65 0.60 342 5 1.890 34 0,985591| 0,909574| 0,946058
0.65 0.65 337 5 1.890 39 0,985380] 0,896277| 0,938719
0.60 0.65 337 6 1.890 38 0,982507| 0,898667| 0,938719
0.70 0.65 337 3 1.890 41 0,991176] 0,891534| 0,938719
0.75 0.65 337 3 1.890 41 0,991176] 0,891534| 0,938719
0.65 0.70 336 5 1.890 40 0,985337] 0,893617| 0,937238
0.70 0.70 336 3 1.890 42 0,991150] 0,888889| 0,937238
0.75 0.70 336 3 1.890 42 0,991150] 0,888889| 0,937238
0.60 0.70 336 6 1.890 39 0,982456] 0,896000| 0,937238
0.40 0.55 348 20 1.876 27 0,945652| 0,928000{ 0,936743
0.70 0.75 333 3 1.890 45 0,991071] 0,880952| 0,932773
0.75 0.75 333 3 1.890 45 0,991071] 0,880952| 0,932773
0.60 0.75 333 6 1.890 42 0,982301]| 0,888000| 0,932773
0.65 0.75 333 5 1.890 43 0,985207| 0,885638| 0,932773
0.40 0.50 349 28 1.867 27 0,925729] 0,928191| 0,926959
0.40 0.45 349 34 1.861 27 0911227] 0,928191| 0,919631
0.40 0.40 349 36 1.859 27 0,906494| 0,928191| 0917214
0.80 0.80 317 0 1.890 64 1,000000] 0,832021| 0,908309
0.80 0.85 316 0 1.891 64 1,000000] 0,831579| 0,908046
0.80 0.90 316 0 1.891 64 1,000000] 0,831579| 0,908046
0.85 0.80 315 0 1.891 65 1,000000] 0,828947| 0,906475
0.85 0.85 314 0 1.891 66 1,000000] 0,826316] 0,904899
0.85 0.90 314 0 1.891 66 1,000000] 0,826316] 0,904399
0.90 0.80 314 0 1.891 66 1,000000] 0,826316] 0,904899
0.90 0.85 313 0 1.891 67 1,000000] 0,823684| 0,903319
0.90 0.90 313 0 1.891 67 1,000000] 0,823684| 0,903319
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Andlise de sensibilidade para os limites informados de sensibilidade - TRABALHOS EM EVENTOS

Similaridade | Similaridade | Verdadeiro Falso Verdadeiro | Falso Precisio | Recall F1-

Trabalho Coautor Positivo Positivo | Negativo | Negativo Measure
0.65 0.55 1.192 96 6784 131 0,925466 | 0,900983 | 0,913060
0.55 0.55 1.205 119 6.764 115 0910121 | 0912879 | 0911498
0.60 0.55 1.194 108 6.773 128 0917051 | 0,903177 | 0,910061
0.65 0.60 1.181 96 6.784 142 0,924824 | 0,892668 | 0,908462
0.50 0.50 1.219 148 6.738 98 0,891734 | 0,925588 | 0,908346
0.55 0.60 1.194 118 6.765 126 0910061 | 0,904545 | 0,907295
0.50 0.45 1.220 154 6.731 98 0,887918 | 0,925645 | 0,906389
0.50 0.40 1.220 155 6.730 98 0,887273 | 0,925645 | 0,906053
0.60 0.60 1.183 107 6.774 139 0917054 | 0,894856 | 0,905819
0.65 0.65 1.168 95 6.784 156 0,924782 | 0,882175 | 0902976
0.55 0.65 1.181 116 6.766 140 0910563 | 0,894020 | 0,902215
0.60 0.65 1.170 106 6.774 153 0916928 | 0,884354 | 0,900346
0.70 0.70 1.154 89 6.786 174 0,928399 | 0,868976 | 0,897705
0.75 0.70 1.153 85 6.787 178 0931341 | 0,866266 | 0,897626
0.80 0.70 1.147 85 6.787 184 0,931006 | 0,861758 | 0,895045
0.70 0.75 1.131 89 6.788 195 0,927049 | 0,852941 | 0,888452
0.75 0.75 1.130 85 6.788 199 0930041 | 0,850263 | 0,888365
0.45 0.50 1.221 215 6.671 96 0,850279 | 0,927107 | 0,887032
0.80 0.75 1.124 85 6.789 205 0,929694 | 0,845749 | 0,885737
0.45 0.45 1.222 232 6.653 96 0,840440 | 0,927162 | 0,881674
0.45 0.40 1.222 245 6.640 96 0,832993 | 0927162 | 0,877558
0.70 0.80 1.088 89 6.788 238 0,924384 | 0,820513 | 0,869357
0.75 0.80 1.087 85 6.789 242 0927474 | 0,817908 | 0,869252
0.80 0.80 1.081 85 6.789 2438 0927101 | 0,813394 | 0,866533
0.85 0.80 1.071 80 6.790 262 0930495 | 0,803451 | 0,862319
0.80 0.85 1.069 85 6.789 260 0,926343 | 0,804364 | 0,861055
0.80 0.90 1.067 85 6.789 262 0,926215 | 0,802859 | 0,860137
0.90 0.80 1.060 72 6.790 281 0,936396 | 0,790455 | 0,857258
0.85 0.85 1.059 80 6.790 274 0929763 | 0,794449 | 0,856796
0.85 0.90 1.057 80 6.790 276 0,929639 | 0,792948 | 0,855870
0.90 0.85 1.048 72 6.790 293 0935714 | 0,781506 | 0,851686
0.90 0.90 1.046 72 6.790 295 0,935599 | 0,780015 | 0,850752
0.40 0.50 1.221 381 6.505 96 0,762172 | 0927107 | 0,836588
0.40 0.45 1.222 4438 6.437 96 0,731737 | 0927162 | 0,817938
0.40 0.40 1.222 512 6.373 96 0,704729 | 0927162 | 0,800786
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ANEXOD -TABELAS DE COMPOSICAO DAS UNIDADES DE
ENSINO
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CAMPUS DO GRAGOATA

DEPARTAMENTO DE EDUCACAO FISICA

GLE - INSTITUTO DE LETRAS

DEPARTAMENTO SOCIEDADE EDUCACAO E CONHECIMENTO

DEPARTAMENTO DE LETRAS CLASSICAS E VERNACULAS- UFF

ESCOLA DE SERVICO SOCIAL

DEPARTAMENTO DE HISTORIA

INSTITUTO DE LETRAS/GCL

CENTRO DE ESTUDOS SOCIAIS APLICADOS

INSTITUTO DE CIENCIAS HUMANAS E FILOSOFIA

CENTRO DE ESTUDOS GERAIS

FACULDADE DE EDUCACAO

CAMPUS DO VALONGUINHO

DEPARTAMENTO DE QUIMICA ORGANICA

DEPARTAMENTO DE ODONTECNICA

DEPARTAMENTO DE BIOLOGIA MARINHA

INSTITUTO DE MATEMATICA - UFF

FACULDADE DE ODONTOLOGIA PUNF

DEPARTAMENTO DE NUTRICAO SOCIAL

DEPARTAMENTO DE ESTATISTICA

FACULDADE DE ODONTOLOGIA/LABIOM-R

INSTITUTO DE BIOLOGIA

FACULDADE DE ADMINISTRACAO E CIENCIAS CONTABEIS

INSTITUTO DE MATEMATICA E ESTATISTICA

ESCOLA DE ENGENHARIA

UNIDADES ISOLADAS NITEROI

DEPARTAMENTO DE SAUDE E SOCIEDADE

DEPARTAMENTO DE PATOLOGIA E CLINICA - MCV

DEPARTAMENTO DE ARTE

DEPARTAMENTO DE MEDICINA CLINICA

ESCOLA DE ENFERMAGEM AURORA DE AFONSO COSTA

ESCOLA DE ENFERMAGEM

FACULDADE DE DIREITO

FACULDADE DE ECONOMIA

FACULDADE VETERINARIA

INSTITUTO BIOMEDICO

INSTITUTO DE ARTES E COMUNICACAO SOCIAL

DEPARTAMENTO DE MORFOLOGIA

INSTITUTO DE SAUDE DA COMUNIDADE

FACULDADE DE FARMACIA
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CAMPUS PRAIA VERMELHA

DEPARTAMENTO DE ENGENHARIA DE PRODUCAO

DEPARTAMENTO DE URBANISMO

DEPARTAMENTO DE GEOQUIMICA

ESCOLA DE ARQUITETURA E URBANISMO

INSTITUTO DE COMPUTACAO

DEPARTAMENTO DE CIENCIA DA COMPUTACAO

DEPARTAMENTO DE ENGENHARIA MECANICA

INSTITUTO DE GEOCIENCIAS

CENTRO TECNOLOGICO

INSTITUTO DE FISICA

UNIDADES INTERIOR

POLO UNIVERSITARIO DE CAMPOS DOS GOYTACAZES

POLO UNIVERSITARIO DE VOLTA REDONDA ICEX

ESCOLA DE CIENCIA HUMANAS E SOCIAIS DE VOLTA REDONDA

INSTITUTO DE EDUCACAO DE ANGRA DOS REIS

POLO UNIVERSITARIO DE NOVA FRIBURGO

INSTITUTO DO NOROESTE FLUMINENSE DE EDUCACAO SUPERIOR

INSTITUTO DE CIENCIAS DA SOCIEDADE E DESENVOLVIMENTO REGIONAL

POLO UNIVERSITARIO DE RIO DAS OSTRAS

ESCOLA DE ENGENHARIA INDUSTRIAL METALURGICA DE VOLTA REDONDA

FACULDADE DE ODONTOLOGIA / POLO UNIVERSITARIO DE NOVA FRIBURGO

ORGAOS SUPLEMENTARES

HOSPITAL UNIVERSITARIO ANTONIO PEDRO

CENTRO DE CIENCIAS MEDICAS




